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Prerequisits

Es recomana tenir coneixements de probabilitat i inferéncia estadistica aixi com una certa practica amb el
programari R.

Objectius

El principal objectiu és proporcionar eines estadistiques per a I'analisi de dades, dominant les técniques més
rellevants per a poder enfrontar-se amb models complexes.

Resultats d'aprenentatge

® CM14 (Implementar estratégies per a confirmar o refutar hipotesis.) Implementar estratégies per a
confirmar o refutar hipotesis.

® CM15 (Gestionar la informacié per a validar-la mitjangant un tractament estadistic.) Gestionar la
informacio per a validar-la mitjangant un tractament estadistic.

® CM16 (Avaluar, a partir de les dades obtingudes, les desigualtats per rad de sexe o génere.) Avaluar, a
partir de les dades obtingudes, les desigualtats per raé de sexe o génere.

® KM12 (Identificar la inferéncia estadistica com a instrument de pronostic i prediccié.) Identificar la
inferéncia estadistica com a instrument de prondstic i prediccio.

® KM14 (Identificar la utilitat dels métodes bayesians, aplicant-los quan escaigui.) Identificar la utilitat dels
métodes bayesians, aplicant-los quan escaigui.

® SM14 (Utilitzar les propietats de les funcions de densitat i de distribucié.) Utilitzar les propietats de les
funcions de densitat i de distribuci6.

® SM15 (Utilitzar el programari estadistic adequat per a gestionar bases de dades, obtenir indexs de
resum de les variables de I'estudi i analitzar les dades mitjangant técniques d'inferéncia.) Utilitzar el
programari estadistic adequat per a gestionar bases de dades, obtenir indexs de resum de les



variables de I'estudi i analitzar les dades mitjangant técniques d'inferéncia.

Continguts

Tema 1- Models lineals: regressié lineal multiple i ANOVA.

Tema 2- Models lineals generalitzats: regressio logistica i de Poisson.

Tema 3- Técniques de Big Data en model lineals i models lineals generalitzats.
Tema 4- Técniques de remostreig: Bootstrap.

Tema 5 (si hi ha temps)- Regularitzacié: Models lasso i ridge.

Activitats formatives i Metodologia

Titol Hores ECTS Resultats d'aprenentatge

Practiques de laboratori (PLAB) 14 0,56  CM14, CM15, CM16, SM15

Sessions de seguiment i tutories 4 0,16 CM14, CM15, CM16, KM12, SM14, SM15
Sessions de teoria (TE) 27 1,08 CM14, CM15, CM16, KM12, SM14, SM15
Ampliacié de conceptes introduits a les sessions de teoria 46 1,84 CM14, CM15, CM16, KM12, SM14
Resolucié de problemes a classe (SEM) 8 0,32 CM14, CM15, CM16, KM12, SM14, SM15
Solucio de problemes teorics 28 1,12 CM14, CM15, CM16, KM12, SM14
Realitzacié autonoma de cada practica de laboratori 16 0,64 CM14, CM15, CM16, KM12, SM14, SM15

D'acord amb els objectius de I'assignatura, el desenvolupament del curs es basa en les seglients activitats:

® Sessions de teoria: L'alumne adquireix els coneixements cientific-técnics propis de I'assignatura
assistint a les classes de teoria i complementant-les amb I'estudi personal dels temes introduits. Les
classes de teoria son les activitats en les quals s'exigeix menys interactivitat a I'estudiant: estan
concebudes com un meétode fonamentalment unidireccional de transmissio de coneixements del
professor a I'alumne. Les classes es faran utilitzant un suport de diapositives en anglés que es penjaran
també a 'aula Moodle del curs. S'han de complementar aquestes diapositives amb algun llibre de
referéncia del curs.

® Sessions de problemes i practiques: Els problemes i les practiques sén sessions amb una doble missié.
D'una banda, es treballen els coneixements cientific-técnics introduits en les sessions de teoria per a
completar la seva comprensio i aprofundir en ells desenvolupant activitats diverses, des de la tipica
resolucio de problemes fins a la discussio de casos practics. D'altra banda, les classes de problemes
s6n el forum natural en el qual discutir en comu el desenvolupament del treball practic, aportant els
coneixements necessaris per a portar-lo endavant, o indicant on i com es poden adquirir. Tot i que tant
els problemes com les practiques es treballaran a les sessions presencials corresponents, aquests
s'han de treballar també de manera autonoma a casa. Tant les sessions de problemes com les
sessions de practiques tenen un temps limitat que no permet treballar tots els problemes i casos
practics necessaris per assolir satisfactoriament els continguts del curs. Per tant, el treball autonom tant
de problemes com de practiques és estrictament necessari per conduir les corresponents sessions de
la manera més eficient possible.

El curs practic d'aquesta assignatura es planteja com un cami per a orientar I'estudiant en un treball de camp
d'estadistica en cadascuna de les seves etapes. Aixi realitzen pel seu compte amb el programari R uns
exercicis practics dirigits a resoldre problemes reals concrets. Aquest plantejament esta orientat a promoure
un aprenentatge actiu i a desenvolupar el raonament critic i la capacitat d'analisi i sintesi.

En aquesta assignatura, es permet I'is de tecnologies d'Intel-ligéncia Atrtificial (IA) com a part integrant del



desenvolupament del treball, sempre que el resultat final reflecteixi una contribucio significativa de I'estudiant
en l'analisi i la reflexio personal. L'estudiant haura d'identificar clarament quines parts han estat generades
amb aquesta tecnologia, especificar les eines emprades i incloure una reflexio critica sobre com aquestes han
influit en el procés i el resultat final de I'activitat. La no transparéncia de I'is de la IA es considerara falta
d'honestedat académica i pot comportar una penalitzacio en la nota de l'activitat, o0 sancions majors en casos
de gravetat.

Nota: es reservaran 15 minuts d'una classe, dins del calendari establert pel centre/titulacio, perqué I'alumnat
completi les enquestes d'avaluacio de I'actuacio del professorat i d'avaluacié de I'assignatura.

Avaluacio

Activitats d'avaluacié continuada

Titol Pes Hores ECTS Resultats d'aprenentatge

Examen Bootstrap (BE) 15 2 0,08 CM14, CM15, CM16, KM12, KM14, SM14,
SM15

Examen 2 (E2) 20 2 0,08 CM14, CM15, KM12, SM14

Problemes i practiques avaluables a l'aula 30 0 0 CM14, CM15, KM12, SM14, SM15

(PP)

Examen 1 (E1) 35 3 0,12 CM14, CM15, KM12, SM14

L'avaluacio es realitza al llarg de tot el curs i té diversos objectius fonamentals: (i) Monitoritzar el procés
d'ensenyament i aprenentatge, permetent tant a I'alumne com al professor conéixer el grau d'assoliment de les
competéncies i corregir, si és possible, les desviacions que es produeixin, (ii) Incentivar I'esfor¢ continuat de
I'alumne enfront del sobreesforg, sovint indtil, d'tltima hora, i (iii) Verificar que I'alumne ha assolit les
competencies determinades en el pla d'estudis.

Avaluacioé continua

L'avaluacio continua de I'assignatura consistira en un primer examen a la meitat del curs (E1, 35%), un segon
examen a final de curs (E2, 20%), un examen sobre técniques de remostreig bootsrap (BE, 15%, no
recuperable) i els problemes i practiques avaluables (PP, 30%, no recuperable). Les PP es resoldran a classe
presencialment durant la segona hora de practiques i s'entregaran tot just acabar la sessié. El BE es realitzara
durant I'Ultima sessi6 de practiques de laboratori. Les PP es podran fer en parelles les quals hauran d'anar
variant al llarg del curs. El plagi o copia de qualsevol dels items E1, E2, BE i PP comportara automaticament
la qualificacié de 0 en el item corresponent. La nota final (F), per tant, es calculara de la segiient manera:

F = E1x0.35 + E2x0.20 + PPx0.30 + BE*0.15.

Si I'alumne no assoleix un 5 a la nota final de I'assignatura, si vol passar el curs, haura d'anar a I'examen de
recuperacio (R) on podra recuperar els examens E1 i E2, perd no els problemes i practiques avaluables (PP)
ni I'examen sobre técniques de remostreig bootstrap (BE). Per aquests alumnes que van a recuperacio, la
nota final del curs sera:

F = min(Rx0.55 + PPx0.30 + BEx0.15, 5).

No es pot anar a apujar nota a I'examen de recuperacio.

Avaluacio Unica

L'alumnat que s'hagi acollit a la modalitat d'avaluacié Unica haura de fer una prova final que consistira en un



examen on hi podran haver glestions de teoria i resolucié de problemes (E, 55%). A més a més, haura de
lliurar els resultats d'un conjunt de practiques i problemes (que no seran iguals que els que es lliuraran a
I'avaluacié continua, perd que avaluaran un contingut semblant) (PP, 30%, no recuperable) aixi com realitzar
I'examen sobre técniques de remostreig bootstrap (BE, 15%, no recuperable). Tant E com BE es faran el
mateix dia, hora i lloc que es faci el segon examen de I'avaluacio continua (E2). Qui no es presenti a aquesta
prova sense causa justificada, obtindra la qualificacio de NO AVALUABLE. Per tant, la nota final (F) sera el
resultat de:

F=Ex0.55 + PPx0.30 + BEx0.15.

Si I'alumne no assoleix un 5 a la nota final de I'assignatura (F), si vol passar el curs, haura d'anar a I'examen
de recuperacio (R) on podra recuperar I'examen de teoria i problemes (E), perd no els problemes i practiques
avaluables (PP) ni I'examen sobre técniques de remostreig bootstrap (BE). Per aquests alumnes que van a
recuperacio, la nota final del curs sera:

F=min(Rx0.55 + PPx0.30 + BEx0.15, 5).

L'examen de recuperacio sera el mateix dia, hora i lloc que es faci la recuperacié de la resta d'alumnes del
curs. No es pot anar a apujar nota a I'examen de recuperacio.
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Programari

Es fara servi el programari R.

Grups i idiomes de I'assignatura

La informacié proporcionada és provisional fins al 30 de novembre.
A partir d'aquesta data, podreu consultar I'idioma de cada grup a
través d'aquest enllag. Per accedir a la informacio, caldra introduir el
CODI de I'assignatura

Tipus de docéncia Grup Idioma Semestre Torn

(TE) Teoria 1 Catala/Castella segon mati-mixt
quadrimestre

(PLAB) Practiques 1 Catala/Castella  segon mati-mixt
de laboratori quadrimestre
(SEM) Seminaris 1 Catala/Castella segon mati-mixt

quadrimestre
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