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Prerrequisitos

Herramientas Informaticas para la Estadistica
Analisis Exploratorio de Datos

Disefio de Experimentos

Inferencia Estadistica 2

Modelos Lineales 1

Objetivos

Los modelos estadisticos paramétricos clasicos se basan en relaciones lineales y aditivas entre una variable
respuesta y variables explicativas medidas en unidades experimentales independientes, asumiendo que el
error no explicado sigue una distribucion Normal homogénea; este planteamiento constituye el modelo lineal
general (LM), que engloba técnicas como el test t, el ANOVA, la regresion lineal y el andlisis de la covarianza.

El objetivo de la asignatura Modelos Lineales 2 es el de presentar estrategias de modelizacién que amplien la
propuesta basada en el modelo lineal general:

® Cuando la variable objetivo no es continua o no se puede asumir que los errores siguen una
distribucién Normal, mediante los modelos lineales generalizados (GLM).

® Cuando los errores no son independientes u homogéneos -por ejemplo, por la agrupacion en clusteres,
medidas repetidas en las mismas unidades, o multiples variables respuesta en los mismos sujetos-
mediante los modelos mixtos (MLM).

Resultados de aprendizaje

® CMO09 (Valorar la adecuacion de los modelos con la utilizacién e interpretacién correcta de indicadores
y graficos.) Valorar la adecuacién de los modelos con la utilizacion e interpretacion correcta de



indicadores y graficos.

® CM10 (Modificar el software existente si el modelo estadistico propuesto lo requiere, o crear nuevo
software, si fuera necesario.) Modificar el software existente si el modelo estadistico propuesto lo
requiere, o crear nuevo software, si fuera necesario.

® KM13 (Detectar interacciones, colinealidad e importancia entre variables explicativas.) Detectar
interacciones, colinealidad e importancia entre variables explicativas.
SM11 (Analizar los residuos de un modelo estadistico.) Analizar los residuos de un modelo estadistico.
SM12 (Interpretar los resultados obtenidos para formular conclusiones respecto a las hipotesis
experimentales) Interpretar los resultados obtenidos para formular conclusiones respecto a las
hipotesis experimentales

® SM13 (Comparar el grado de ajuste entre diversos modelos estadisticos.) Comparar el grado de ajuste
entre diversos modelos estadisticos.

® SM14 (Emplear graficos de visualizacién del ajuste y de la adecuacion del modelo.) Emplear graficos
de visualizacion del ajuste y de la adecuacion del modelo.

Contenidos

0. Repaso de Modelos Lineales

1. Modelos Lineales Generalizados

Funcién de enlace, familia exponencial, funcién candnica
Respuestas binarias: Regresion logistica, Curva ROC

Respuestas de conteo: Regresion de Poisson

Regresion para respuestas continuas positivas: Regresion Gamma

2. Modelos Mixtos con Factores Aleatorios

Datos correlacionados y efectos aleatorios
Un factor aleatorio

Varios factores aleatorios

Pendientes aleatorias

3. Modelos Mixtos para Estructuras de Covarianzas

® Estructuras de covarianzas
® Modelizacién general

4. Modelos Lineales Generalizados Mixtos

Actividades formativas y Metodologia

Titulo Horas ECTS Resultados de aprendizaje

Preparacion Examenes 10 0,4



Teoria 50 2

Practicas en ordenador 50 2

problemas/ejercicios para resolver 16 0,64

El material del curso (apuntes de teoria, listas de problemas y enunciados de practicas) estara disponible en el
campus virtual, de manera progresiva a lo largo del curso.

Nota: se reservaran 15 minutos de una clase dentro del calendario establecido por el centro o por la titulacién
para que el alumnado rellene las encuestas de evaluacién de la actuacién del profesorado y de evaluacion de
la asignatura o médulo.

Evaluacion

Actividades de evaluacion continuada

Titulo Peso Horas ECTS Resultados de aprendizaje

Practicas (entregas o controles) 25 16 0,64 CM10, KM13, SM11, SM12, SM13, SM14
Examen Final 50 4 0,16 CMO09, KM13, SM11, SM12, SM13, SM14
Examen parcial 25 4 0,16 CMO09, KM13, SM11, SM12, SM13, SM14

Evaluacién continuada:
Practicas 25%
Examen Parcial 25%

Examen Final 50% (Nota minima 4)

No Evaluable

En caso de que el estudiante no haya presentado mas de un 60% de las actividades ponderadas de
evaluacion, se considerara que no hay suficientes evidencias de evaluacién y la nota asignada sera No
Evaluable.

Reevaluacion:

Examen de Reevaluacion 100%

Evaluacién Unica:

El alumnado que se haya acogido a la modalidad de evaluacién Unica debera realizar una prueba final que
consistira en un examen donde podra haber cuestiones de teoria, problemas y practicas. Esta prueba se
realizara el mismo dia, hora y lugar que se realice la prueba del Examen Final. La revision de la calificacion
final sigue el mismo procedimiento que para la evaluacion continuada. Si se obtiene una nota inferior a 5, se
podra recuperar el mismo dia, hora y lugar que el Examen de Reevaluacién. Se aplicara el mismo criterio de
no evaluable que para la evaluacion continuada.



Uso de herramientas de 1A

Para esta asignatura, se permite el uso de tecnologias de Inteligencia Artificial (IA) exclusivamente en las
actividades autonomas (practicas y trabajos) para tareas de apoyo (busqueda bibliografica o de informacion,
correccion de textos y correccion de la programacion estadistica). El estudiante debera identificar claramente
qué partes han sido generadas con esta tecnologia, especificar las herramientas empleadas e incluir una
reflexion critica sobre como estas han influido en el proceso y el resultado final de la actividad. La falta de
transparencia en el uso de la |A se considerara falta de honestidad académica y puede comportar una
penalizacion parcial o total en la nota de la actividad, o sanciones mayores en casos de gravedad.
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Software

R Core Team. R: A language and environment for statistical computing. R
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