U AB Aprenentatge Automatic 1 2026/2027

Universitat Autdnoma Codi: 104870
de Barcelona Crédits: 6

Titulacio

Estadistica Aplicada OB 3

Professor/a de contacte

Nom : Rosario Delgado De la Torre

Correu electronic : rosario.delgado@uab.cat

Equip docent

David Morina Soler

Anabel Blasco Moreno

Idiomes dels grups

Podeu consultar aquesta informacio al final del
document.

Prerequisits

Aquesta assignatura suposa que I'alumne ha assolit els coneixements que s'imparteixen en diferents
assignatures sobre els seglents temes:

® Algebra lineal i Calcul

® Probabilitat i Inferéncia Estadistica

® Eines Informatiques per a I'Estadistica i Introduccié a la Programacio
® Models lineals.

Objectius

Aquesta assignatura pretén introduir I'alumne en I'ambit de I'Aprenentatge Automatic Supervisat, presentant
diferents metodologies i conceptes basics.

Resultats d'aprenentatge

® CM11 (Crear nous models d'aprenentatge automatic, executant experiments per a demostrar-ne la
viabilitat i millora del rendiment respecte a I'estat de I'art.) Crear nous models d'aprenentatge automatic,
executant experiments per a demostrar-ne la viabilitat i millora del rendiment respecte a I'estat de I'art.

® CM12 (Valorar l'existéncia de desigualtats per radé de génere en les bases de dades, per a evitar els
biaixos en la presa de decisions automatica (algorismica).) Valorar I'existéncia de desigualtats per rad
de génere en les bases de dades, per a evitar els biaixos en la presa de decisions automatica
(algorismica).

® KM16 (Reconéixer models d'aprenentatge automatic, supervisat i no supervisat, profund i generatiu,
fomentant la innovacioé en I'ambit de I'estadistica.) Reconéixer models d'aprenentatge automatic,



supervisat i no supervisat, profund i generatiu, fomentant la innovacié en I'ambit de I'estadistica.

Continguts

Introduccioé a I'Aprenentatge Automatic Supervisat.

Aprenentatge per Reforg

Maquines de suport vectorial.

K-veins més propers.

Arbres de decisié i Random Forests.

Validacid, matrius de confusié i métriques de comportament (cas binari).
Biaixos i equitat en Aprenentatge Automatic

Activitats formatives i Metodologia

Titol Hores ECTS Resultats d'aprenentatge
Sessions de teoria 50 2

Sessions de practiques 30 1,2

Estudi personal de la matéria 46 1,84

A les classes presencials, la docéncia combinara lligons per part dels professors, i resolucié de problemes i
d'exercicis practics amb ordinador per part dels alumnes.

En tots els aspectes de les activitats d'ensenyament/aprenentatge es faran els millors esforgos per part de
professorat i alumnat per evitar llenguatge i situacions que puguin ser interpretats com a sexistes.

Per tal d'aconseguir una millora continua en aquest tema, tothom ha de col.laborar a posar de manifest les
desviacions que observi respecte d'aquest objectiu.

Nota: es reservaran 15 minuts d'una classe, dins del calendari establert pel centre/titulacid, perqué I'alumnat
completi les enquestes d'avaluacié de I'actuacio del professorat i d'avaluacié de I'assignatura.

Avaluacio

Activitats d'avaluacio continuada

Hores | ECTs | Resullats
d'aprenentatge

PAC2. Entregues de problemes i exercicis practics amb ordinador 10% 12 0,48 CM11, CM12, KM16
(aula)
Examen de practiques amb ordinador (aula) 15% 3 0,12 CM11, CM12, KM16
Examen 50% 3 0,12 CM12, KM16
Examen de recuperacié 75% 3 0,12 CM12, KM16
PAC1 (control de problemes) 25% 3 0,12 KM16

Avaluacioé continua



L'avaluacio de l'assignatura constara de quatre parts: la nota PAC1 (control de problemes a mig semestre), les
entregues fetes a |'aula de problemes i/o exercicis practics amb ordinador PAC2, la nota de I'examen de
practiques amb ordinador que es fara la darrera sessio de practiques Eprac, i la nota de I'examen de
problemes Ex. La nota de I'assignatura sera N = 0,25*PAC1 + 0,1*PAC2 + 0,15*Eprac + 0,5*Ex, sempre que
cadascuna de les notes sigui com a minim de 3,5 sobre 10. En cas contrari, es considerara que aquella nota
és un 0 en el comput de N.

Si N > 5, s'entendra que l'assignatura esta superada amb una nota final NF = N.

En cas contrari, I'alumne pot fer un examen de recuperacié ExRec, i la seva nota final sera NF = 0,75*ExRec +
0,1*PAC2 + 0,15*Eprac. Es a dir, la nota de les entregues PAC2 i 'examen de practiques NO sén
recuperables.

L'examen de recuperacié en cap cas serveix per pujar nota quan l'assignatura ja ha estat superada.

Es considerara avaluable I'alumne que s'hagi presentat a alguna activitat avaluable. En cas contrari, constara
a I'acta com a No Avaluable.

Avaluacio Unica

L'avaluacio per a les persones que s'acullin a la modalitat d'avaluacié Unica es basara en la nota de I'examen
final (75%) i en la nota d'un examen de practiques amb ordinador (25%).

US DE L'IA: Per a aquesta assignatura, es permet I'Gs de tecnologies d'Intel-ligéncia Artificial (I1A)
exclusivament en tasques de suport, com la cerca bibliografica o d'informacio, la correccio de textos o les

traduccions. L'estudiant haura d'identificar clarament, si s'escau, quines parts dels seus lliuraments han estat
generades

amb aquesta tecnologia, especificar les eines emprades i incloure una reflexié critica sobre com aquestes han
influit en el procés i el resultat final de I'activitat. La no transparéncia de I'Gs de la IA en aquesta activitat
avaluable es considerara falta d’honestedat académica i pot comportar una penalitzacié parcial o total en la

nota de l'activitat, o0 sancions majors en casos de gravetat.

La realitzacié de qualsevol irregularitat en un acte d'avaluacié (frau academic, plagi o Us indegut de la A, tret
gue aguest Us estigui autoritzat expressament a la guia docent), que pugui conduir a una variacio significativa
de la qualificacio, suposa que aquest acte es qualificara amb un 0. En cas que la guia docent prevegi que per
superar l'assignatura sigui requisit imprescindible haver obtingut una nota minima en aquest acte d'avaluacié o
que es produeixin diverses irregularitats en els actes d'avaluacié d'una mateixa assignatura, la qualificacio
final d'aquesta assignatura és 0. Al marge d'aix0, es podra instruir un procés disciplinari a l'estudiant que
incorri en alguna d'aquestes irregularitats.

Bibliografia



Bibliografia basica: "An introduction to Statistical Learning" (with applications in R and with applications in
Python), James, Witten, Hastie i Tibshirani. Es troba a la biblioteca, tant en paper com on-line.

Bibliografia complementaria:

Géron, A. (2019, 2a edicio) Hands-on Machine Learning with Scikit-Learn, Keras, and TensorFlow.
Hastie, T. et al (2016, 2a edicid) The Elements of Statistical Learning: Data Mining, Inference, and
Prediction. Springer Series in Statistics.

Bishop, C.M. (2006) Pattern Recognition and Machine Learning. Information Science and Statistics
Series. Springer.

Mitchell, T. (1997) Machine Learning. McGraw-Hill series in computer science. Artificial intelligence.
Sutton, R.S., Barto, A.G. (2018, 2a edicio) Reinforcement Learning. Cambridge, Massachusetts: The
MIT Press.

Barocas, S., Hardt, M., Narayanan, A. (2019) Fairness and Machine Learning (https://fairmlbook.org/)

Programari

S'utilitzaran Python i RStudio, que és un IDE (Entorn de Desenvolupament Integrat) especificament creat per
al llenguatge de programacio R.

Grups i idiomes de I'assignatura

La informacié proporcionada és provisional fins al 30 de novembre.
A partir d'aquesta data, podreu consultar I'idioma de cada grup a
través d'aquest enllag. Per accedir a la informacio, caldra introduir el
CODI de I'assignatura

Tipus de docéncia Grup Idioma Semestre Torn

(TE) Teoria 1 Catala primer tarda

quadrimestre

(PLAB) Practiques de 1 Catala primer tarda
laboratori quadrimestre
(PLAB) Practiques de 2 Catala primer tarda

laboratori quadrimestre



https://sia.uab.es/servei/ALU_TPDS_PORT_CAT.html

