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Resumen

A pesar de la prevalencia del uso de la traduccién automatica neuronal (TA neuronal)
en la era contemporanea, existen escasos estudios que abordan de forma detallada las
caracteristicas de los errores que surgen en las traducciones entre chino y espafiol
proporcionadas por estas herramientas. En el presente trabajo de fin de master, se
efectud la traduccion de un articulo periodistico espafiol al idioma chino mediante
Google Translate, DeepL y ChatGPT-3.5. Posteriormente, se llevo a cabo un analisis
cualitativo de las caracteristicas de los errores en términos de precision, fluidez,
terminologia y verity de las traducciones generadas. Los resultados del estudio
evidenciaron que tanto el sistema de TA neuronal como el modelo de lenguaje de
inteligencia artificial no siempre transfieren de manera precisa el contenido desde el
texto original hasta el meta. Ademas, se apreciaron una confusion en la equivalencia
léxica, una alta proporcion de errores gramaticales en chino, asi como una
inconsistencia en la utilizacion de la terminologia. Por ultimo, se descubri6 seguir las
convenciones chinas de la denominacion en textos espafoles favorece una traduccion

correcta mediante la TA neuronal y ChatGPT-3.5.

Palabras claves: traduccion automatica neuronal, caracteristicas de error, ChatGPT,

posedicion

Abstract

Despite the prevalent use of neural machine translation (NMT) in the contemporary era,
there are limited studies that delve into the detailed characteristics of the errors arising
in translations between Chinese and Spanish provided by these tools. In the current
master's thesis, a Spanish journalistic article was translated into Chinese using Google
Translate, DeepL, and ChatGPT-3.5. Subsequently, a qualitative analysis was
conducted on the characteristics of the errors in terms of accuracy, fluency, terminology,
and verity of the generated translations. The results of the study demonstrated that

neither the NMT system nor the artificial intelligence language model always



accurately transferred content from the source text to the target. Additionally, confusion
in lexical equivalence, a high proportion of grammatical errors in Chinese, and
inconsistency in the use of terminology were noted. Lastly, it was discovered that
adhering to Chinese naming conventions in Spanish texts promotes accurate translation

through the NMT and ChatGPT-3.5.

Keywords: neural machine translation, error features, ChatGPT, post-editing

Resum

Malgrat la prevalenca de 1'as de la traduccié automatica neuronal (TA neuronal) en I'era
contemporania, hi ha pocs estudis que tracten de manera detallada les caracteristiques
dels errors que sorgeixen en les traduccions entre xines i espanyol proporcionades per
aquestes eines. En el present treball de fi de master, es va realitzar la traduccié d'un
article periodistic espanyol al xinés mitjangant Google Translate, DeepL i ChatGPT-3.5.
Posteriorment, es va dur a terme una analisi qualitativa de les caracteristiques dels errors
en termes de precisid, fluidesa, terminologia i veritat de les traduccions generades. Els
resultats de I'estudi van evidenciar que tant el sistema de TA neuronal com el model de
llenguatge d'intel-ligéncia artificial no sempre transfereixen de manera precisa des del
text original fins a l'objectiu. A més a més, es van apreciar una confusié en
l'equivaléncia léxica, una alta proporcié d'errors gramaticals en xin¢s, aixi com una
inconsistencia en la utilitzacid de la terminologia. Finalment, es va descobrir que seguir
les convencions xineses de denominaci6 en textos espanyols afavoreix una traduccio

correcta mitjangant la TA neuronal i ChatGPT-3.5.

Paraules clau: traduccid automatica neuronal, caracteristiques d'error, ChatGPT,

posedicid



1. Introduccion

Motivacion

En los ultimos afios, la traduccion automéatica neuronal (TA neuronal) ha ganado
creciente popularidad entre el publico en general y los profesionales debido a la mejora
significativa en la calidad de las traducciones (Bentivogli et al. 2016; Castilho et al.
2017; Jia etal. 2019b; Toral & Sanchez-Cartagena, 2017; Wu etal. 2016),
especialmente en términos de fluidez, en comparaciéon con otras traducciones
automaticas. Como resultado, se ha aplicado gradualmente a una amplia variedad de
dominios textuales que antes se consideraban fuera de los limites de la tecnologia de
traduccion (Vieira, 2019). Aunque la investigacion sobre la posedicion de TA basada en
reglas y de la TA estadistica lleva ya alglin tiempo en marcha, numerosos estudios han
demostrado que los sistemas de TA neuronal tienen propiedades muy diferentes a los
de TA mas antiguos en lo que se refiere a la posedicion (Koponen ef al. 2019). Sin
embargo, la mayoria de los estudios sobre posedicion en TA neuronal se han centrado
en evaluar los resultados y compararlos con los modelos de posedicion anteriores, y atin
no se han explorado en profundidad sus propiedades. Ademas, se desconoce si la
aplicacion de la TA neuronal a la ensefianza de traduccion dard lugar a importantes

redefiniciones o actualizaciones conceptuales y metodoldgicas (Vieira, 2019).

Objetivos

El presente trabajo tiene como principal objetivo profundizar en el conocimiento de las

propiedades de los errores del resultado generado por TA neuronal y de la aplicacion de

su posedicion en la traduccion periodistica. Para lograr este objetivo general, se han
establecido los siguientes objetivos especificos:

—  Elaborar un marco teérico que incluya los conocimientos teoricos sobre el sistema
de TA neuronal, el modelo de lenguaje, la posedicion, la traduccién periodistica y
la nocion de error de traduccion en el contexto de la posedicion y la traduccion
periodistica, con el fin de establecer una base tedrica solida para el analisis.

— Presentar el corpus de texto, los recursos tecnologicos seleccionados y la
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herramienta TAUS DQF' que se utilizara, especificando los tipos y definiciones
de errores previstos para el analisis. Realizar un estudio exploratorio sin posedicion
entre los recursos tecnoldgicos empleados con el objetivo de relacionar la reflexion
teorica acerca de los errores de traducciéon con la clasificacion de errores
desarrollada por TAUS, garantizando que no existan contradicciones y que ambas
perspectivas puedan ser empleadas en el presente estudio.

— Analizar el rendimiento respectivo de Google Translate, DeepL y ChatGPT-3.5 en
funciéon de las distintas categorias de errores. A continuacion, resumir las
caracteristicas generales de los errores de los sistemas de TA neuronal en la

traduccion periodistica y discutir como pueden corregirse los errores.

Con base en los objetivos propuestos anteriormente, se plantea la hipotesis de que es
posible identificar caracteristicas de error comunes en las traducciones generadas por
sistemas de TA neuronal en el mismo dominio de texto (en este caso, los textos
periodisticos). Esto puede facilitar una posedicion eficaz por parte de los traductores

humanos.

Estructura

En primer lugar, se presentaran la motivacion, los objetivos y la hipotesis de la

investigacion.

En segundo lugar, se expondra de manera concreta el marco tedrico de esta
investigacion. Se destaca que el objeto de estudio es la posedicion de la TA neuronal, y
se explicaran algunos conceptos tedricos clave relacionados con la TA neuronal que son
fundamentales para los investigadores en este ambito. Se evitaran las explicaciones
detalladas de las operaciones matematicas y principios informaticos subyacentes.

Posteriormente, se abordaran los conocimientos tedricos directamente relevantes para

! Translation Automation User Society Dynamic Quality Framework. Consultar mas informacion:

https://www.taus.net/data-services/dgf-mgm-error-annotation



https://www.taus.net/data-services/dqf-mqm-error-annotation

este estudio, que incluyen la posedicion, la traduccion periodistica y la nocion de error

de traduccion.

En tercer lugar, se presentara la metodologia, incluyendo las herramientas y métodos
de investigacion empleados y como se llevara a cabo el estudio. Se realizard un estudio
exploratorio antes de iniciar el estudio principal con el fin de relacionar la reflexion
teorica acerca de los errores de traduccion con la clasificacion de errores desarrollada
por TAUS, garantizando que no existan contradicciones y que ambas perspectivas

puedan ser empleadas de forma integrada en el presente estudio.

En cuarto lugar, en la seccion de descripcion y analisis de resultados, se analizardn las
caracteristicas de los errores cometidos por Google Translate, DeepL y ChatGPT-3.5 en
relacion con los tipos de error (precision, fluidez, terminologia y verity. Después del
cada andlisis de los ejemplos de errores en los textos traducidos automaticamente, se

discutirdn las soluciones de posedicion apropiadas.

Al concluir este trabajo, se presentaran los resultados del andlisis y se incluirdn el
articulo periodistico original utilizado para la investigacion, la traduccion completa con

posedicion, asi como sus enlaces en la seccion de anexo.



2. Marco teorico

Primeramente, este marco teorico ofrecera una introduccion concisa sobre la traduccion
neuronal automdtica, profundizando en la comprension de conceptos como redes
neuronales artificiales, vectores de palabras y arquitecturas. Adicionalmente, se
abordaran los principios del descenso de gradiente y la generalizacion, que son
elementos fundamentales en el proceso de entrenamiento del aprendizaje automatico.
Seguidamente, se detallara la definicion del modelo de lenguaje de inteligencia artificial,

utilizando como ejemplo ilustrativo a ChatGPT.

A continuacion, se procedera a explorar de manera secuencial los conceptos restantes
que estan intrinsecamente vinculados a esta investigacion: la posedicion, la traduccion
periodistica y los errores de traduccion. Es importante subrayar que, considerando que
este estudio se centra en las caracteristicas comunes de los errores de traduccion en la
traduccion automatica, la nocién de error de traduccion serd uno de los topicos

esenciales en nuestro discurso teorico.

2.1 Traduccion automatica neuronal

La TA neuronal, como una de las tecnologias de traduccién mas avanzadas, difiere
significativamente de la TA basada en reglas y de la TA estadistica. Los sistemas de TA
basados en reglas son mas faciles de comprender, ya que utilizan reglas 1éxicas y
gramaticales para establecer una equivalencia directa entre los idiomas de origen y
destino. En cambio, la TA estadistica utiliza un corpus extenso para entrenar un modelo
estadistico de palabras y frases, el cual permite calcular las opciones de traduccion mas
probables en funcidn de la entrada en la lengua de origen (Sanchez Ramos & Rico Pérez,

2020).

Sin embargo, es importante destacar que la TA neuronal considera la traduccion como
una tarea matematica, en la cual se utilizan sistemas matematicos denominados redes

neuronales artificiales para realizar operaciones numéricas. Estos sistemas toman una



oracion como entrada y la convierten en una secuencia de nimeros (Pérez-Ortiz ef al.
2022, p. 141). En otras palabras, en la TA neuronal, las palabras o frases se convierten
en una serie de representaciones numéricas que se obtienen a partir del entrenamiento
del sistema. A continuacion, la TA neuronal utiliza el andlisis del contexto para predecir
palabras o frases en la lengua de destino (Forcada, 2017). Y todas estas operaciones se

realizan en una arquitectura de codificador-decodificador (Pérez-Ortiz et al. 2022).

En segundo lugar, es importante sefialar que la TA neuronal utiliza un mecanismo de
aprendizaje profundo, el cual se lleva a cabo mediante un algoritmo especifico llamado
algoritmo de aprendizaje profundo (Sanchez Ramos & Rico Pérez, 2020; Pérez-Ortiz
et al. 2022). En este sentido, los datos generados por los usuarios de la TA pueden ser
utilizados para entrenar automaticamente el sistema, lo que se traduce en una mejora
gradual de la precision de las traducciones a medida que el sistema continua
«aprendiendo». Se dice «pueden» porque esto esta relacionado con cuestiones de
seguridad de los datos derivadas del aprendizaje automatico (Nitzke & Hansen-Schirra,

2021), pero este aspecto no serd abordado en el presente trabajo.

Con el objetivo de brindar una explicacioén sobre el concepto de TA neuronal en este
trabajo, se llevard a cabo un desglose conceptual en las secciones siguientes. El
proposito de este analisis es ofrecer una explicacion concisa de los diferentes aspectos
implicados en la TA neuronal sin profundizar en los aspectos matematicos asociados a

ella.

2.1.1. Neuronal artificial y red neuronal artificial

Los elementos fundamentales del sistema de TA neuronal son las neuronas y las redes
neuronales (LeCun efal. 2015). Los seres humanos reaccionan naturalmente y
comprenden su significado. Esto se debe a que el cerebro humano, compuesto por
complejas redes neuronales y neuronas, posee una region especifica encargada del

procesamiento de imagenes. No obstante, las maquinas no tienen esta capacidad



intrinseca. Por lo tanto, para que una maquina pueda interpretar informacion visual, se
necesitan utilizar neuronas artificiales. Y una red neuronal artificial, como su nombre
sugiere, esta compuesta por multiples neuronas artificiales, distribuidas en tres tipos de
capas: la capa de entrada, la capa oculta y la capa de salida. La descripcion de la
composicion de cada capa se proporcionod en la seccion anterior. La siguiente figura

muestra una red neuronal simple compuesta por 8 neuronas que se utiliza con fines

%

Figura 1. Una red neuronal simple formada por tres neuronas de entrada, tres neuronas

1lustrativos.

.

hidden layer output layer

.\.‘_.
O
9

ocultas y dos neuronas de salida

(Pérez-Ortiz et al. 2022, p. 146)

En la Figura 1, se observa que las tres neuronas muy pequefias situadas en el extremo
izquierdo forman la capa de entrada, cuya funcion es procesar la informacion de entrada
y transmitirla a las neuronas de la capa oculta para su procesamiento adicional. Es
importante sefialar que los valores de activacion de estas neuronas se establecen
previamente durante el entrenamiento y se transmiten directamente a las neuronas de la

capa oculta como entradas externas sin ser sometidos a ningin proceso de calculo.

La capa oculta de una red neuronal es clave para que la TA neuronal produzca resultados
precisos. Se puede comparar con el proceso de mejorar las habilidades de canto de un
estudiante con la ayuda de un profesor de canto: primero se aprenden las técnicas de
respiracion, luego se perfecciona la resonancia nasal para controlar mejor las notas altas
y finalmente se ensaya detenidamente para una actuacion exitosa. En la red neuronal,

este proceso paso a paso de optimizacién se lleva a cabo en las capas ocultas,



permitiendo un calculo progresivo de la traduccion. Cuantas mas capas ocultas tenga la
red, mas capacidad tendrd para procesar informacién compleja y, por lo tanto, mas

precisos seran los resultados.

Una red neuronal con un niimero limitado de capas se conoce como «red neuronal de
capas», mientras que una red neuronal con muchas capas se conoce como «red neuronal
profunda». El algoritmo correspondiente se denomina «algoritmo de aprendizaje
profundo» (Pérez-Ortiz et al. 2022). Este algoritmo tiene dos implicaciones importantes:
en primer lugar, como en el ejemplo anterior sobre el estudiante que aprende a cantar,
la salida generada por una red neuronal también se calcula a través del aprendizaje
automatico en las capas ocultas. En segundo lugar, el resultado puede mejorar
gradualmente a medida que el modelo se entrena mas. Por ejemplo, el motor de
traduccion de DeepL utiliza el texto ingresado por los usuarios y las traducciones
obtenidas para entrenar y mejorar su red neuronal y algoritmo de traduccion. Esto
significa que los errores de traduccidon que se presentan actualmente en DeepL seran

corregidos en algiin momento futuro mediante el entrenamiento®.

2.1.2. Word vector, word embedding y prediccion

® Word vector y word embedding

Cuando se introducen palabras en un sistema de TA neuronal, se transforman en una
serie de representaciones vectoriales, conocidas en el campo del procesamiento del
lenguaje natural como vector de palabra (word vector) (LeCun et al. 2015, p. 441). Al
principio, los expertos en el campo del procesamiento del lenguaje natural utilizaban la
codificacion one-hot para representar las palabras como vectores, donde cada palabra
se representaba como un vector en el que solo un elemento era «1» y los demds eran

«0». La posicion de este elemento correspondia a la posicion de la palabra en el

2 Toda la informacion procede de: https://www.deepl.com/zh/privacy
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vocabulario. Por ejemplo’, si tomamos las palabras: manzana, platano y naranja, sus

vectores de palabras, obtenidos mediante la codificacion one-hot, serian los siguientes:

manzana 1 0 0
platano 0 1 0
naranja 0 0 1

Es decir, manzana [1,0,0]; platano [0,1,0]; naranja [0,0,1].

Sin embargo, La codificacién one-hot tiene limitaciones obvias, ya que solo usa 0 y 1
para componer sus elementos. En particular, la TA neuronal requiere el procesamiento
de cantidades extremadamente grandes de informacion lingiiistica, y la codificacion
one-hot no puede manejar grandes cantidades de valores discretos ni captar las

relaciones semanticas entre las palabras.

En consecuencia, métodos como Word2Vec (Goldberg & Levy, 2014; Rong, 2016) o
Glove (Pennington et al. 2014), que mapean las palabras en un espacio vectorial
continuo de baja dimension (low-dimensional continuous vector space®) y construyen
representaciones distribuidas (distributed representations) de los vectores de palabras
en redes neuronales que permiten capturar las relaciones sintacticas y semanticas entre

las palabras (Mikolov et al. 2006), han reemplazado a la codificacioén one-hot.

Cabe destacar que el vector de palabra y word embedding no son sinénimos

* Tenga en cuenta que en la TA neuronal, los vectores de palabras no necesitan ser fijados manualmente,
ya que sus valores iniciales se basan en un corpus similar, y pueden actualizarse continuamente durante
el entrenamiento para producir los mejores resultados en la tarea de traduccion (Pérez-Ortiz et al. 2022).
* En el ambito del procesamiento de lenguaje natural y el aprendizaje automatico, se ha vuelto comiin
usar espacios vectoriales de pocas dimensiones para simbolizar datos de texto, como palabras, frases y
oraciones, en donde cada vector simboliza una entidad o concepto abstracto. (Bengio et al. 2003;

Mikolov et al., 2006).
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intercambiables, aunque estan estrechamente relacionados entre si. El término «vector
de palabra» se refiere simplemente a una representacion vectorial de palabra, mientras
que «word embedding» se refiere al proceso de codificacion de palabras (una vez que
se ha generado un vector de palabras) y su mapeo en un espacio vectorial continuo de
baja dimension mediante técnicas como Word2Vec o Glove. el Word embedding es, por
tanto, un proceso que debe ser considerado como una técnica holistica en el campo del
procesamiento del lenguaje natural. En el caso de la TA neuronal, la clave para el
aprendizaje de las redes neuronales radica en la capacidad de calcular con precision los
vectores de palabras o frases en un espacio continuo de baja dimension y formar las

representaciones distribuidas adecuadas.
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Figura 2. Representacion distribuida

(LeCun et al. 2015, p. 441)

En la parte izquierda de la Figura 2 se presenta una representacion de las palabras
aprendidas para el modelar el lenguaje, las cuales son visualizadas en un sistema de
coordenadas bidimensional para facilitar su comprension. Por otro lado, en la parte

derecha se muestra una representacion bidimensional del vector de frases.

Sin embargo, las primeras técnicas del word embedding tenian algunas limitaciones
evidentes. En primer lugar, no eran contextualizadas, ya que se calculaban considerando
unicamente las palabras que suelen aparecer juntas en una frase, sin tener en cuenta los

distintos significados que pueden tener las palabras (Pérez-Ortiz ef al. 2022). Ademas,
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en el modelo sequence to sequence propuesto por Sutskever et al. (2014), la entrada en
el idioma de origen se codifica como un vector de longitud fija, lo que plantea ciertas
limitaciones. Por ejemplo, cuando la secuencia de entrada es muy larga o contiene
estructuras sintacticas complejas, este enfoque puede no capturar completamente toda
la informacién de la secuencia, lo que resulta en una representacion vectorial
insuficiente del codificador para expresar el significado completo de la secuencia de
entrada. En segundo lugar, este enfoque puede no tener capacidad para manejar algunos
fendmenos lingiiisticos como la desambiguacion semantica y las relaciones semanticas

complejas (Bahdanau et al. 2015).

Por lo tanto, para abordar estos problemas en la TA neuronal, se ha propuesto el
mecanismo de atencion (attention) por Bahdanau et al. (2015). En concreto, al utilizar
el mecanismo de atencion, el modelo de red neuronal puede asignar diferentes pesos a
las distintas palabras del contexto en funcion de su importancia en la tarea actual, al
igual que lo hace nuestro cerebro humano. De esta manera, el modelo puede representar
mejor las relaciones entre las palabras y la informacion contextual. Normalmente, las
palabras que cambian de significado en distintos contextos recibirdn mayor atencion
por parte de la red neuronal, como es el caso de la palabra «estacion», que puede
referirse a diferentes cosas dependiendo del contexto (por ejemplo, estacion de tren,
estacion del afio, etc.), el word embedding intervenido en el mecanismo de atencion se

define como contextual word embedding (Pérez-Ortiz et al. 2022, p. 153).

® Prediccion de la TA neuronal

La prediccion de palabras es una tarea crucial en la tecnologia de 1a TA neuronal, y para
llevarla a cabo se utilizan arquitecturas como el RNN (Recurrent neural network) o el
transformador. Es importante destacar que estas dos arquitecturas no son excluyentes y
pueden coexistir de manera paralela en un sistema de TA neuronal. Ademas, se han
introducido mecanismos de atencion en el proceso de prediccion para permitir que el
modelo lingiiistico tenga en cuenta la informacioén importante en la secuencia de entrada
y la meta.

12



En primer lugar, la secuencia de entrada en el idioma de origen se codifica en un vector
de longitud fija en un espacio vectorial continuo de baja dimension a través del proceso
del word embedding. Cuando se genera la siguiente palabra, se calcula una distribucion
de probabilidad basada en las palabras generadas previamente y la informacion
contextual, que indica la probabilidad de que la siguiente palabra sea la adecuada en el
contexto del idioma de destino El sistema selecciona una palabra basdndose en esta
distribucion de probabilidad para generar una prediccion de palabra. Esta palabra
predicha se agrega a la secuencia de destino y se convierte en la entrada para el siguiente

momento, y el proceso se repite hasta que se completa la traduccion de la frase.

A continuacion, en la Figura 3 se muestra un pequefio experimento con el sofiware de
traduccion DeepL para predecir palabras de chino a espanol. En este experimento, se
introdujo como entrada unicamente la frase «El estudio de Wu et al. mostro [...]
positivos», sin incluir la palabra «resultado», pero el software de traduccion DeepL
pudo predecir con éxito la salida de la frase completa, esto se debe a que el modelo de
red neuronal puede inferir la palabra faltante basdndose en el contexto y la informacion

previa en la secuencia de entrada.

REERX (EBRN) v 2 BESENFE v v #igE v

WuZk A IR 2REA T FR4RAY . *| El estudio de Wu et al. mostré A
resultados positivos.

El estudio de Wu et al. resulté positivo.

Figura 3. Experimento para la prediccion de palabras de chino a espaiol utilizando el

software de traduccion DeepL

2.1.3 Arquitecturas

® Red neuronal recurrente
Kalchbrenner y Blunsom (Kalchbrenner & Blunsom, 2013) fueron los primeros en
introducir los Modelos de traduccion continua recurrentes (Recurrent Continuous

Translation Models) como la arquitectura interna para la TA neuronal. Desde entonces,
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las redes neuronales recurrentes (Recurrent neural network, RNN) han experimentado
una serie de desarrollos clave, como el trabajo de Sutskever et al. (2014), que
propusieron el uso de la red neuronal del Long Short-Term Memory (LSTM) para
resolver el problema de la desaparicion y explosion del gradiente en RNN. En resumen,
el RNN originales eran incapaces de recordar informacion de secuencias mas largas, lo
que llevo a una degradacion del rendimiento de la TA al traducir frases largas, como se
ha demostrado en numerosos estudios de evaluacion (Bentivogli et al. 2016; Toral &

Sanchez-Cartagena, 2017).

En la etapa de codificacion, el RNN procesa secuencialmente cada elemento de la
lengua de origen, en el cual cada elemento sucesivo se procesa teniendo en cuenta la
informacion del elemento previo. El resultado de este proceso es un vector de estado
(state vector) que contiene el historial de todos los elementos previos de la secuencia,
una vez que todos los elementos de la lengua de origen han sido procesados (LeCun
et al. 2015). A continuacion, se explicard el funcionamiento del RNN mediante una

figura tedrica.

0
I Oy % O
| U [ae O
I VT W 4 "'T "’T

. w $ i g W 31 N N

O O i :O W :O w :O w g
Unfold
o I bl
X X Xz X

Figura 4. Red neuronal recurrente

(LeCun et al. 2015, p. 442)

De acuerdo con la Figura 4, se puede observar que «x» representa la capa de entrada,
«s» es la capa oculta y «o» es la capa de salida, mientras que las lineas azules
representan las conexiones entre neuronas con pesos. Estas conexiones de peso entre

las neuronas forman dos matrices, «u» y «v», entre las tres capas de neuronas. En la
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figura, «t» hace referencia al tiempo en un instante determinado, mientras que «w» se
refiere al valor de la capa oculta anterior (pueden existir varias capas ocultas). Se puede
apreciar que el valor de la capa oculta «s» no solo depende de la entrada actual «x»,
sino también del valor de la capa oculta anterior, este proceso se define como
autorregresivo. Por lo tanto, en un RNN, cuantas mas capas ocultas se agreguen, mayor
sera la precision de la representacion vectorial de la palabra y, por ende, mejor sera la

calidad de la traduccidn.

A pesar de los beneficios del modelo de RNN mencionado anteriormente, es importante
sefialar que este modelo no incorpora el mecanismo de atencion. Esta limitacion puede
generar importante pérdida de informacién semantica en la traduccion resultante,
similar a un juego de «teléfono roto», donde el mensaje recibido por la primera persona
no siempre coincide con el mensaje transmitido por la Ultima, ya que puede haber
informacion faltante debido a un descuido en el proceso de transmision. Por lo tanto,
Bahdanau et al. (2015) propusieron el mecanismo de atencion que permitia que las
redes neuronales recurrentes prestaran atencion a las palabras de la frase de origen
mientras procesaban el vector de estado. esto llevo al desarrollo de las redes neuronales
recurrentes actuales, cuyo funcionamiento se muestra en la Figura 5, la cual ilustra el
proceso de traduccion en los RNNs que incorpora el mecanismo de atencion. En este
proceso, las redes neuronales recurrentes prestan atencion a las palabras de la frase de
origen mientras procesan el vector de estado, lo que permite una traduccién mas precisa

y completa.
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Concatenations of Two Hidden States
—> Connections Between Layers in the Neural Network
----» Dominant Attentional Connections
(O Word Embeddings and Hidden Layers in the Neural Network

Figura 5. El proceso de un caso de traduccion en el RNN con la atencion

(Zhang & Han, 2019)

En la fase de codificacion del sistema de TA neuronal, se puede observar claramente
que el resultado del word embedding en el momento anterior influye en el word
embedding en el momento siguiente, lo que finalmente genera un vector de estado que
se utiliza como salida del RNN en la parte codificadora. Luego, este vector de estado
se convierte en la entrada del RNN en la parte descodificadora del sistema de TA
neuronal. Gracias a la implementacion de la atencion, el RNN es capaz de enfocarse en
el vector de palabras generado en la fase de codificacion durante la fase de
descodificacion, lo que se utiliza para identificar las palabras clave y las estructuras

gramaticales necesarias para la traduccion.

® Transformador: Codificador-decodificador basado en la atencion

La arquitectura del codificador es una innovadora arquitectura de TA neuronal
propuesta por Vaswani et al. (2017). Aunque se basa en el modelo convencional de
codificador-decodificador, representa el primer modelo de transduccion de secuencias
basado completamente en la atencion, reemplazando las capas recurrentes comtiinmente
utilizadas en las arquitecturas codificador-decodificador por la autoatencion
multicabezal (multi-headed self-attention). A continuacion, se presentan las partes
fundamentales de esta arquitectura mediante la ayuda de la Figura 6, que ilustra la
estructura del codificador-decodificador con autoatencion multicabezal. La figura
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muestra las diferentes capas y subcapas que componen esta arquitectura, asi como el

flujo de informacion durante la fase de codificacion y descodificacion.
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Figura 6. El Transformador - modelo de arquitectura

(Vaswani et al. 2017)

En primer lugar, comencemos por discutir la funcién de los codificadores en la
arquitectura del transformador. Un codificador se encarga de transformar una oracién
en lengua fuente en una representacion vectorial de longitud fija. En esta arquitectura,
el codificador estd compuesto por varias capas de codificacion, cada una de las cuales

se compone de dos subcapas:

® Autoatencion multicabezal (Multi-Head Self-Attention): Esta subcapa
capta la informacion relevante de la oracion a través del célculo de
autoatencion multicabezal en el vector de word embedding’ de entrada y
genera una nueva representacion vectorial.

® (Capa Totalmente Conectada de Avance (Feed-Forward Fully Connected

5 En este contexto, se puede afirmar que las representaciones vectoriales de entrada han sido

previamente sometidas al proceso de word embedding.
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Layer): Esta subcapa toma la salida del mecanismo de autoatencion
multicabezal como entrada y la transforma y mapea a través de una red
neuronal feed-forward para obtener la entrada de la siguiente capa

codificadora.

Cada capa codificadora cuenta con una conexion residual (Residual Connection) y una
normalizacion de capa (Layer Normalization, Norm), las cuales se emplean para

mejorar la estabilidad y la eficacia del entrenamiento de la red.

El modelo codificador basado en la autoatencion multicabezal difiere
significativamente de las redes neuronales recurrentes previas, ya que permite al
modelo procesar la frase de entrada completa de manera simultdnea y sin tener en
cuenta el orden secuencial de las palabras, lo que mejora significativamente la
eficiencia y la capacidad de procesamiento de la red. En contraste, las redes neuronales
recurrentes procesan cada palabra de manera secuencial y requieren un mayor tiempo
de procesamiento para capturar las relaciones a largo plazo entre las palabras en una

frase.

A continuacion, se presenta la seccion del decodificador. La funcion del decodificador
es generar una traduccion en la lengua de destino. En la arquitectura del transformador,
el decodificador también estd compuesto por varias capas de decodificacion (Decoder

Layers), cada una de las cuales se compone de tres subcapas:

® Atencion Multicabezal Enmascarada (Masked Muti-Head Attention):
Aunque el modelo puede procesar todas las frases de entrada al mismo
tiempo en la fase de codificacion, en la fase de decodificacion la salida se
predice de forma secuencial, es decir, la salida en un punto especifico de
tiempo depende de las salidas anteriores. Para mantener esta secuencialidad,
se utiliza la atencion multicabezal enmascarada, que oculta la informacion
futura en el momento actual, asegurando que el modelo no vea la entrada
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futura cuando los datos del codificador ingresan al decodificador. Esto es
similar a un estudiante que no puede ver las respuestas a una pregunta antes
de tiempo durante un examen, garantizando que el modelo funcione de la

misma manera durante el entrenamiento y la prediccion.

El mecanismo de atencion es el componente fundamental de la arquitectura del
transformador, ya que permite calcular los pesos de importancia de cada posicion en la
secuencia de entrada y utilizarlos para generar una representacion vectorial. Tanto en el
mecanismo de autoatencion multicabezal como en el mecanismo de atencion del
codificador-decodificador, el mecanismo de atencidén calcula la similitud de cada
posicion de la secuencia de entrada con la posicion actual, convirtiendo esta similitud
en un coeficiente de peso normalizado que se utiliza para ponderar la suma y generar la
representacion vectorial (Vaswani ef al. 2017). Este enfoque permite concentrar la
informacion importante de la secuencia de entrada en la representacion vectorial,

mejorando asi la precision y fluidez de la traduccion.

Debido a que el modelo no contiene ninguna recurrencia ni convolucion, es necesario
inyectar informacion sobre la posicion relativa o absoluta de los tokens en la secuencia
para que el modelo pueda utilizar el orden de la secuencia (Vaswani ef al. 2017). En
consecuencia, tanto en la parte del codificador como en la del descodificador, la entrada
del vector de word embedding primero se somete al proceso de codificacion posicional
(Positional Encoding), cuyo proposito es preservar la informacién posicional en la
secuencia de entrada. La codificacion posicional convierte la informacion posicional de
la secuencia en una representacion vectorial que se agrega al vector de word embedding
de la secuencia de entrada como entrada al modelo. En la arquitectura del transformador,
la codificacion posicional se calcula mediante una combinacion de funciones seno y
coseno, lo que resulta eficaz para retener la informacién en distintas posiciones de la

secuencia.
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2.1.4 Entrenamiento

En el sistema de TA neuronal, el célculo de los vectores de palabras es, en realidad, el
de los valores de activacion del grupo de neuronas (Forcada, 2017). Este proceso esta
directamente relacionado con la capacidad de la TA neuronal para generar
representaciones distribuidas precisas con el fin de acceder a la informacion seméantica
y contextual de palabras o frases durante el aprendizaje. La activacion de una neurona
se consigue sumando los valores de activacion de todas las neuronas conectadas a ella
en la capa anterior y multiplicandolos por sus pesos correspondientes. En resumen, se
puede decir que entrenar una red neuronal es el proceso de determinar el peso de las

conexiones entre sus neuronas (Pérez-Ortiz et al. 2022, p. 148).

Ademas, para entrenar la TA neuronal, se requiere el uso de tres corpus paralelos: el
corpus de entrenamiento, que suele contener entre 100,000 y 1 millon de frases, y cuya
funcién es entrenar las neuronas de la red; el corpus de desarrollo, que consta de 1,000
a 3,000 frases, y se utiliza para detener el entrenamiento en un momento determinado
con el fin de prevenir el sobreajuste; y el corpus de test, que también consta de 1,000 a
3,000 frases, y se utiliza para evaluar el efecto del entrenamiento en la calidad de la

traduccion de la red neuronal (Forcada, 2019).

® Descenso gradiente (Gradient descent)

Cuando una red neuronal no entrenada recibe una entrada, no puede generar la salida
deseada, ya que sus pesos no se han ajustado adecuadamente. Por lo tanto, es comun
utilizar un modelo de descenso de gradiente (Gradient Descent) para entrenar la red
neuronal en un corpus extenso. La utilidad de este modelo se puede comparar con una
persona en una ladera con un terreno complejo, donde tiene varios caminos para
descender, pero no siempre es facil elegir el camino més rapido y adecuado. El modelo
de descenso de gradiente esta diseniado para ayudar a la TA neuronal a reducir el valor
de la funcion de error de la forma més rapida posible y a aprender los pesos 6ptimos

(3BluelBrown - Gradient Descent, How Neural Networks Learn, 2023).

20



La magnitud del cambio en los pesos se regula mediante un parametro denominado fasa
de aprendizaje (learning rate). En las primeras fases del entrenamiento, esta tasa de
aprendizaje suele ser elevada, pero se reduce gradualmente a medida que los pesos se
acercan a sus valores optimos. Como el material de entrenamiento de la red neuronal
proviene de un corpus bilingiie de ejemplos, es necesario entrenar la red para que su
salida sea similar o idéntica a los ejemplos de entrenamiento. Cuanto mayor sea el
cambio en los pesos, mayor sera la tasa de aprendizaje, lo que indica que la red neuronal
estd en una fase inicial de aprendizaje y su salida es muy diferente a los ejemplos. Por
el contrario, cuanto menor sea la magnitud de la tasa de aprendizaje, menor sera el
cambio en los pesos, lo que indica que el aprendizaje se acerca a su fin. Una vez que se
determinan los pesos Optimos, el entrenamiento se detiene y se considera que la red
neuronal estd entrenada y es capaz de traducir con éxito frases en la lengua de destino

que sean similares al ejemplo de traduccion proporcionado.

La red neuronal puede emplear los pesos optimos obtenidos durante el entrenamiento
para producir resultados precisos en nuevas entradas que comparten caracteristicas
similares con los ejemplos utilizados en el entrenamiento. Este proceso se asemeja a la
solucion de un problema matematico en el cual la red neuronal sigue las directrices del
instructor para resolver algunos ejemplos y, posteriormente, tiene la capacidad de
resolver problemas similares de forma auténoma. Este fendmeno se conoce como
«generalizaciony y se abordard con mayor profundidad en un contexto no matematico

en el siguiente punto.

® Generalizacion (Generalisation)

La generalizacién es un proceso cognitivo esencial tanto para humanos como para
animales, ya que permite la aplicacion de lo aprendido en nuevos contextos que pueden
ser similares pero no idénticos a los que se presentaron originalmente durante el
aprendizaje (Pérez-Ortiz et al. 2022). Por ejemplo, al aprender un nuevo idioma, no es
necesario dominar todas las expresiones de la lengua desde el principio, pero una vez
que se ha adquirido un cierto vocabulario, frases y gramatica, se puede utilizar lo
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aprendido para desenvolverse competente en diversas situaciones cotidianas, de estudio
y de trabajo. Del mismo modo, la TA neuronal puede no producir una traduccion precisa
si el corpus utilizado para el entrenamiento no es lo suficientemente grande, pero ain
puede seguir trabajando en lugar de no responder, como si el ordenador se hubiera
bloqueado, cuando se ingresa una frase en el idioma de origen. Por esta razon, la TA
neuronal requiere un entrenamiento amplio y continuo para mejorar su rendimiento de

traduccion.

La capacidad de generalizacion de la TA neuronal, es decir, la habilidad de traducir
frases que no han sido vistas durante el entrenamiento se basa en el uso de vectores de
palabras similares para representar palabras similares. La representacion vectorial de la
frase se obtiene a partir del vector de palabras. Para lograr esto, la red neuronal debe
entrenarse para proporcionar representaciones vectoriales similares para palabras que
estan fuertemente relacionadas en algunas dimensiones y asi generar la representacion
distribuida correcta. Sélo entonces, la TA neuronal podré producir salidas similares al
introducir entradas similares, independientemente de que estén o no incluidas en el
conjunto de entrenamiento. Ademads, una caracteristica de las redes neuronales es la
suavidad de los célculos, lo que significa que si los valores de entrada se modifican
ligeramente, el resultado no variara significativamente. Esto puede ser de interés en el

campo de la preedicion para la TA neuronal.

2.1.5 Un sistema tipico de TA neuronal: DeepL$

DeepL es un traductor automatico neuronal de alta calidad que fue lanzado en agosto
de 2017 por la compaiia alemana DeepL SE, con sede en Colonia. Segun los expertos,
la mayoria de los traductores automaticos neuronales comerciales utilizan una
arquitectura de transformador basada en la autoatencion, que consta de un codificador
y un descodificador (Pérez-Ortiz et al. 2022). Aunque la tecnologia especifica de

traduccion utilizada por DeepL es un secreto comercial, se sabe que la tecnologia

¢ Toda la informacion procede de: https://www.DeepL.com/press.html

22


https://www.deepl.com/press.html

subyacente es una red neuronal que calcula representaciones vectoriales de palabras o
frases para obtener una representacion distribuida capaz de captar la informacion
semantica. Ademads, los datos de uso de los usuarios de DeepL Free se utilizan para el
entrenamiento continuo de la red neuronal. Inicialmente, DeepL ofrecia traducciones

gratuitas entre siete idiomas, pero actualmente su soporte se ha ampliado a 31 idiomas.

2.2 Modelo de lenguaje y ChatGPT

En el procesamiento del lenguaje natural, un modelo de lenguaje es una herramienta
que se utiliza para predecir la probabilidad de apariciéon de una secuencia de texto
determinada. Este tipo de modelo se basa en datos de entrenamiento, como un gran
corpus de texto, y emplea el aprendizaje de los patrones de distribucion de probabilidad
de las palabras y frases de una lengua para predecir la probabilidad de una secuencia de
texto en particular. Los modelos lingiiisticos pueden ser empleados en diversas tareas
del procesamiento del lenguaje natural, tales como el reconocimiento de voz, la

traduccion automatica y la generacion de texto.

La obtencion de los patrones de distribucion de probabilidad de las palabras y frases
puede basarse en dos enfoques. Los modelos lingiiisticos tradicionales, como los N-
gramas’, se basan en modelos de datos estadisticos que analizan y modelizan grandes
cantidades de datos de texto para determinar los patrones de distribucion de
probabilidad de las palabras y frases, lo cual es similar al funcionamiento de la TA
estadistica. Sin embargo, en los ltimos afos se ha popularizado el uso de modelos de
lenguaje basados en redes neuronales en el campo del procesamiento del lenguaje
natural. Estos modelos utilizan técnicas de word embedding (Véase las paginas 9-12 del
marco tedrico) para mapear palabras en vectores de baja dimension, lo que puede

reflejar mejor la informacion semantica (Bengio ef al. 2003). Posteriormente, emplean

7 Es una secuencia de un nimero de palabras (N) en un determinado texto. Por ejemplo, si hablamos
de unigrama, estaremos hablando de una sola palabra; bigramas, de dos palabras; trigrama, de tres

palabras (Sanchez Ramos & Rico Pérez, 2020, p. 52).
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arquitecturas como los RNNs o los transformadores (Véase las paginas 13-19 del marco
tedrico) para modelar las relaciones entre las palabras y aprender los patrones de

distribucion de probabilidad en las secuencias de texto.

ChatGPT es un modelo de lenguaje de red neuronal basado en transformadores
desarrollado por OpenAl, que utiliza el método de «aprendizaje no supervisado» para
entrenarse en un corpus de gran tamafio y aprender la distribucion de probabilidad de
las palabras y frases (Brown et al. 2020). Este modelo ha demostrado una gran
capacidad para generar textos coherentes y fluidos, lo que lo convierte en una de las

herramientas mas avanzadas de procesamiento del lenguaje natural en la actualidad.

Es importante destacar que ChatGPT-3.5 es actualmente el modelo de lenguaje con red
neuronal mas grande en el campo de la generacion de lenguaje natural, con 175 mil
millones de parametros de peso y 96 capas de neuronas (Brown ef al. 2020). Debido a
su complejidad, el entrenamiento del modelo requiere una gran cantidad de recursos
computacionales y financieros. De hecho, segun estimaciones recientes, el
entrenamiento de ChatGPT-3.5 en un ordenador potente con sistema de GPU en la nube
podria costar hasta 4,6 millones de ddlares y tardar unos 355 afios (OpenAl’s GPT-3
Language Model, 2020) Sin embargo, gracias a su gran capacidad expresiva y de
generalizacion, ChatGPT-3.5 ha demostrado ser una herramienta poderosa y versatil

para diversas aplicaciones del procesamiento del lenguaje natural.

2.3 Posedicion

2.3.1 Definicion

La posedicion ha sido una practica comtn desde los primeros dias de la tecnologia de
la TA (Vieira, 2019), y su relacion con la TA es estrecha e inseparable (Sdnchez Ramos
& Rico Pérez, 2020). En cierto sentido, incluso se podria afirmar que el desarrollo de
la TA es la base para el estudio de la posedicion. Para los diferentes sistemas de TA, ya

sean basados en reglas, estadisticos o neuronales, se han llevado a cabo investigaciones
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especificas sobre posedicion, mientras que la definicién de posedicion ha sido objeto
de debate por parte de muchos estudiosos hasta la actualidad. Pero conforme se siguen
integrando los recursos de la tecnologia de traduccién, es necesario reconocer que los
limites entre posedicion y otros conceptos de la tecnologia de traduccidon se vuelven
cada vez mas difusos (por ejemplo, entre posedicion y traduccion asistida por

ordenador), y que cada vez estdn mds integrados en el proceso de traduccion.

Al principio, Wagner (1985) propuso una definicién extremadamente simple de la
posedicion: «la posedicion implica la correccion de un texto pretraducido en lugar de
traducirlo «from scratch». Esta definicion destaca una de las diferencias mas basicas
entre posedicion y traduccidn «from scratch», a saber, que el poseditor siempre trabaja
con un texto que ya ha sido traducido. Vasconcellos y Bostad (1992) la definen en
términos de una estrategia para preservar la mayor parte posible de la produccién de la
TA. con el fin de aumentar la productividad de los traductores y reducir su carga de
trabajo. Estudios posteriores han confirmado esta idea en el caso de la posedicion para
la TA basada en reglas y la TA estadistica (Sanchez-Torron & Koehn, 2016), aunque en
el caso de la posedicion para la TA neuronal, las conclusiones parecen ser mas

complejas de lo esperado (Zouhar et al. 2021).

En 2003, Allen (2003, p. 298) propuso una definicion de posedicion que abarcaba una
amplia gama de informacion:
«In basic terms, the task of the post-editor is to edit, modify and/or correct pre-translated
text that has been processed by an MT system from a source language into (a) target

language(s).»

En aquel entonces, la propuesta de Allen fue una de las definiciones mas autorizadas de
posedicion y, aun en la actualidad, sigue siendo informativa. En esta definicion se
reflejan por primera vez los tipos de edicion que se llevan a cabo durante el proceso de
posedicion, incluyendo la edicion, revision y/o correccion. Es interesante destacar que
el autor limita el tipo de posedicion a la bilinglie o multilingiie, ignorando la posibilidad
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de posedicion monolingiie. Esto puede deberse a que la posedicion monolingiie fue
necesaria en el pasado debido a la escasez de traductores bilingiies y multilingiies,
(Vieira, 2019), mientras que en el siglo XXI, la industria de la traduccion ha alcanzado
su apogeo y el numero de traductores satisface cada vez mas las necesidades del

mercado internacional (Hurtado Albir, 2001).

En 2011, O'Brien (2011, p. 197) propuso una definicién que sigue siendo autorizada hoy
en dia:
«The post-editing is the correction of raw machine translated output by a human

translator according to specific guidelines and quality criteria.»

Al igual que Allen, O'Brien deja claro en su definicion el tema de la responsabilidad en
la posedicion, que debe ser realizada por traductores profesionales en lugar de personas
sin formacion y con una competencia lingliistica ordinaria. Ademas, la definicién
incluye la necesidad de seguir «directrices y criterios de calidad especificos», lo que
implica que la posedicion tiene tareas y requisitos de calidad diferentes a los de la

traduccion «from scratchy» y la revision de traduccion.

Sin embargo, ninguna de las definiciones previas de posedicion ha considerado la
tendencia actual hacia la integracion de recursos tecnologicos en la traduccion, lo que
hace importante considerar la capacidad instrumental del poseditor al definir la
posedicion (Sanchez-Gijon, 2016). Es ampliamente conocido que, la traduccion asistida
por ordenador (TAO) se ha considerado una herramienta util para los traductores
profesionales que trabajan con traducciones «from scratch», especialmente a través del
uso de memoria de traduccion y gestion terminoldgica. Actualmente, la TA, la TAO y
la posedicion han surgido como un modelo integrado de trabajo. Muchas plataformas
de traduccion profesional ofrecen esta integracion, como Trados Studio y LanguageX,
que recientemente ha sido presentada en el concurso internacional WMT (Workshop on

Machine Translation) de 2022.
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En este sentido, Cui Qiliang (2014, p. 69) se refiri6 a la posedicion anterior que no
consideraba la integracion de los recursos de tecnologia de traduccion como «la
posedicion en sentido estricto» y propuso un «entorno de traducciéon integrado» que
consiste en la TAO con memoria de traduccion y gestion terminoldgica en su nucleo,
asi como la TA y el sistema de gestion de proyectos de traduccion (7ranslation
Management System, TMS en inglés). Por lo tanto, la posedicion se define en sentido
amplio como:

«En el entorno de traduccion integrado, la posedicion se refiere al proceso de revision

manual o correccion parcialmente automatizada de la traduccion inicial producida,

llevado a cabo por editores profesionales con objetivos de calidad especificos en

mente, con el fin de mantener la calidad de la traduccion y la eficiencia del proceso.»®

En esta definicion, no solo se mencionan las herramientas técnicas que se utilizaran en
la tarea de posedicion, sino que también se abarca tanto la posedicion manual como la
automatica. No obstante, en este trabajo nos centraremos Uinicamente en la posedicion
manual, mientras que la posedicion automatica quedara fuera del alcance del presente

estudio.

Lo ultimo que hay que subrayar es que «el desarrollo de la posedicion estd intimamente
ligado a la evolucion de la TA» (Sanchez Ramos & Rico Pérez, 2020, p. 73). Asi pues,
a medida que la tecnologia de la TA continlie avanzando, las connotaciones de la
posedicion se actualizaran constantemente. Desde una perspectiva diferente, diferentes
significados se desplegardn. Como sefialé Vieira (2019, p. 329), la posedicion es un
término inclusivo que puede ser utilizado para describir no solo la edicion estatica de

los resultados de la TA, sino también el uso de la TA como fuente adicional de

8 Texto original traducido por el autor de este trabajo: «/EEERHHFEI T, NORFFFE i & AR
R, BN SRR € B E H b, X G e CHE AT N TV B B s igiT

FIdFE. »
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coincidencias en entornos de la TAO. Puede ser tanto un servicio profesional como una
forma de aumentar la productividad de los traductores en encargos regulares que
permiten el uso de la TA. En cualquier caso, el concepto de posedicion como forma de

aumentar la productividad permanecera invariable.

2.3.2 Tipos de la posedicion y sus guias correspondientes

Al conversar con individuos que tienen un conocimiento limitado acerca de la
posedicion, pueden pensar que la competencia en la lengua de destino es suficiente para
llevar a cabo la tarea de posedicion (Nitzke & Hansen-Schirra, 2021). No obstante,
como traductor profesional, debe considerarse que evaluar la correccion de una
traduccion sin compararla con el texto original puede ser peligroso. En un mundo en el
que escasean los traductores bilingiies y multilingiies, llevar a cabo una posedicion
monolingiie parece ser una medida de ultimo recurso (Vieira, 2019). Aunque Mitchell
et al. (2013) demostraron que en algunos casos la posedicion monolingiie puede
mejorar la fluidez y comprensibilidad de una traduccidn, esto podria ser a expensas de
la precision y adecuacion (Nitzke, 2016), ya que la posedicion monolingiie carece de
referencia al texto de origen y podria ser considerada como una «mejora estética sin

sentido» de la traduccidn.

En resumen, desde la perspectiva de las lenguas implicadas, se puede distinguir entre
dos tipos de posedicion: posedicion monolingiie y posedicion bilingiie. Sin embargo, es
bien sabido que es poco probable que algliin cliente en el mercado de la traduccion
busque especificamente un «poseditor monolingiie», y que la posedicion monolingiie
no merece ser estudiada por si sola en la actualidad. En consecuencia, toda la tarea de

posedicion en este trabajo se refiere inicamente a la posedicion bilingiie.

Si se considera hasta qué punto pueden editarse las traducciones automaticas, hay dos
tipos de posedicion ampliamente utilizados: posedicion rapida (light post-editing) y

posedicion completa (full post-editing) (Nitzke & Hansen-Schirra, 2021, pp. 30-31).
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® Posedicion rapida

La posedicion rapida esta relacionada con inbound translation approach propuesto por
Allen (2003), el cual implica que las traducciones solo son utilizadas internamente por
el grupo destinatario y no se difunden, y a menudo tienen un caracter perecedero
(Sanchez Ramos & Rico Pérez, 2020). Para llevar a cabo la posedicion rapida, TAUS
ha desarrollado una guia especifica basada en los estdndares de good enough quality,

que incluye los siguientes contenidos:

Guidelines for achieving “good enough®” quality

1. Aim for semantically correct translation.

2. Ensure that no information has been accidentally added or omitted.
3. Edit any offensive, inappropriate or culturally unacceptable content.
4. Use as much of the raw MT output as possible.

5. Basic rules regarding spelling apply.

6. No need to implement corrections that are of a stylistic nature only.
7. No need to restructure sentences solely to improve the natural flow of the text.
Tabla 1. Guidelines for achieving “good enough” quality
(Massardo et al. 2016, p. 17)

® Posedicion completa

A diferencia de la posedicion répida, la posedicion completa se asocia con el enfoque
de outbound translation propuesto por Allen (2003), que algunos estudiosos denominan
también traduccion con fines divulgativos (Sdnchez Ramos & Rico Pérez, 2020). Dado
que estas traducciones estan destinadas a ser difundidas en la sociedad, requieren un
alto nivel de calidad lingiiistica. TAUS equipara este tipo de posedicion con la

traduccion humana, argumentando que la calidad de un texto sometido a una posedicion

° «Good enough» se define como comprensible (es decir, se puede entender el contenido principal del

mensaje), preciso (es decir, comunica el mismo significado que el texto de origen), sin ser estilisticamente
convincente. Puede que el texto suene como si lo hubiera generado un ordenador, que la sintaxis sea algo

inusual, que la gramatica no sea perfecta, pero el mensaje es preciso (Massardo et al. 2016, p. 17).
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completa deberia ser equivalente a la de una traduccion humana. En este sentido, TAUS

ha estandarizado las directrices correspondientes:

Guidelines for achieving quality similar or equal to human translation™

1. Aim for grammatically, syntactically and semantically correct translation.
2. Ensure that key terminology is correctly translated and that untranslated terms

belong to the client’s list of “Do Not Translate” terms.

3. Ensure that no information has been accidentally added or omitted.
4. Edit any offensive, inappropriate or culturally unacceptable content.
5. Use as much of the raw MT output as possible.

6. Basic rules regarding spelling, punctuation and hyphenation apply.
7. Ensure that formatting is correct.

Tabla 2. Guidelines for achieving quality similar or equal to human translation

(Massardo et al. 2016, p. 18)

2.3.3 Revision de la literatura de la posedicion de TA neuronal

1. Antecedentes de la investigacion

La posedicion de la TA se considera una técnica efectiva para mejorar la productividad
de los traductores en comparacion con las traducciones «from scratch» (Koponen, 2016;
Nitzke & Hansen-Schirra, 2021). En los ultimos afios, ha habido una serie de avances
en los modelos lingiiisticos mediante redes neuronales, incluyendo el enfoque
«secuencia a secuencia» propuesto por Sutskever et al. (2014) y el mecanismo de
«atencion» propuesto por Bahdanau et al. (2015). El lanzamiento de Google Neural
Machine Translation en 2016 y de DeepL en 2017 ha llevado a la TA neuronal a

convertirse en la primera opcion tanto para el publico en general como para los

10 Este nivel de calidad se define generalmente como comprensible (es decir, un usuario final entiende
perfectamente el contenido del mensaje), preciso (es decir, comunica el mismo significado que el texto
de origen), estilisticamente fino, aunque el estilo puede no ser tan bueno como el logrado por un traductor

humano nativo. La sintaxis es normal, la gramatica y la puntuacion son correctas (Massardo et al. 2016,

p. 18).
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profesionales (Sanchez Ramos & Rico Pérez, 2020). Como resultado, los académicos
han comenzado gradualmente a investigar el modelo de trabajo de NMT (Neural

Machine Translation) +PE (Post-Editing).

Muchos estudiosos han partido de una posibilidad aparentemente razonable, a saber, de
que la posedicion basada en las traducciones de mayor calidad generadas por TA
neuronal puede aumentar atin mas la productividad del traductor. Sin embargo, varios
estudios realizados en los ultimos afos han indicado que este supuesto no es
necesariamente cierto. En consecuencia, esta revision bibliografica intenta resumir tan
exhaustivamente como sea posible las investigaciones recientes relacionadas con la
posedicion de la TA neuronal, y trata de analizar sus defectos y limitaciones, asi como

de proponer las tendencias de investigacion clave en esta area para el futuro.

Es importante destacar que, debido a la amplia variedad de pares de lenguas y dominios
textuales que se han estudiado en el campo de la TA neuronal, resulta dificil obtener
una conclusion generalizada (Castilho et al. 2017; Nitzke & Hansen-Schirra, 2021). En
este sentido, es recomendable considerar otras lineas de investigacion, como el andlisis
de las caracteristicas de los errores en la salida de la TA neuronal o la utilizacion de
herramientas de recursos externos (por ejemplo, el modelo de lenguaje ChatGPT), con
el objetivo de mejorar la eficacia de la posedicion en general y proporcionar orientacion
en cuanto a la preedicion y posedicion de textos generados por TA neuronal. Esta
perspectiva de investigacion representa la principal aportacion del presente trabajo de

fin de master.

2. Estado actual de la investigacion

De acuerdo con la revision bibliografica actual, se ha podido constatar que una parte
sustancial de la investigacion en este dmbito se ha centrado en la medicion de los
esfuerzos de posedicion de la TA neuronal, comparando estos resultados con los
obtenidos en la posedicion para la TA estadistica basada en frases, en la TAO, asi como
en la traduccion «from scratchy». Todos los estudios de evaluacion del esfuerzo de la
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posedicion de la TA neuronal utilizan las tres dimensiones separadas pero
interrelacionadas establecidas por Krings (2001): temporal, técnica y cognitiva. El
esfuerzo temporal mide el tiempo dedicado a la posedicion, el esfuerzo técnico se
refiere a las inserciones, supresiones o reescrituras realizadas por el traductor para editar
las traducciones generadas por TA, y suele medirse mediante HTER (Snover ef al.
2006). Finalmente, la dimension del esfuerzo cognitivo examina los procesos de
pensamiento del traductor mientras realiza la posedicion y puede medirse mediante

protocolos de pensamiento audible o seguimiento ocular.

® Esfuerzo de posedicion con TA neuronal vs posedicion con TA estadistica y
traduccion «from scratchy
El estudio llevado a cabo por Bentivogli et al. (2016) fue uno de los primeros sobre la
posedicion de la TA neuronal. Los autores realizaron una posedicion completa del
resultado del inglés al alemén de un sistema de TA neuronal y tres sistemas de TA
estadistica en la campafia de evaluacion IWSLT!' 2015. Los resultados del estudio
indicaron una reduccién global del esfuerzo de posedicion del 26%, aunque la ventaja
se redujo a medida que aumentaba la longitud de las frases. Esta conclusion ha sido
confirmada sucesivamente por estudios posteriores (por ejemplo, Toral & Sanchez-
Cartagena, 2017; Toral et al. 2018). Sin embargo, el resultado en cuestion se enfoca
unicamente en la dimension técnica de la posedicion, sin considerar el tiempo de
posedicion y el esfuerzo cognitivo. Ademas, los datos han sido recopilados solamente
en un par de lenguas, especificamente del inglés al aleman, lo que plantea interrogantes
sobre la generalizacion de los resultados obtenidos en otros contextos lingiiisticos. En
el estudio realizado por Castilho ef al. (2017), se ha sefiado que, en términos generales,
la TA neuronal produce resultados mas fluidos en comparacion con los producidos por
la TA estadistica, no obstante, el esfuerzo de la posedicion de la TA neuronal no

disminuye.

! International Conference on Spoken Language Translation. Consultar mas informacion:

https://iwslt.org/
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El presente fendmeno paraddjico ha sido objeto de estudio por diversos investigadores,
y algunos de ellos han obtenido resultados positivos. En el estudio realizado por Toral
et al. (2018) se encarg6 a seis traductores con experiencia en traduccion literaria la
traduccion de un capitulo de la novela inglesa Warbreaker al catalan en tres situaciones
alternas (traduccion «from scratch», posedicion con TA estadistica basada en frases y
posedicion con TA neuronal) y se analizaron sus esfuerzos en tres dimensiones:
temporal, técnica y cognitiva. Los resultados mostraron que la posedicion con TA
neuronal fue la modalidad més productiva. Sin embargo, en términos de esfuerzo

cognitivo, la posedicion de la TA neuronal dio lugar a tiempos de pausa mas largos.

Ademas, Koponen et al. (2019) llevaron a cabo una comparacion de la posedicion del
inglés al finés empleando la TA neuronal, la TA basada en frases y la TA estadistica. El
analisis demostrd que existen diferencias significativas en el tipo de edicion entre los
sistemas de TA, y sefialé una disminucion del esfuerzo requerido en la dimension
temporal de la posediciéon para la TA neuronal. Asimismo, Alvarez et al. (2019)
realizaron un estudio de la posedicion empleando la TA neuronal y la TA estadistica
basada en frases en una combinacion de idiomas estrechamente relacionados (catalan-
espanol). Una vez mas, los resultados revelaron que la posedicion basada en TA
neuronal conservaba mas fragmentos sin modificar y reducia el esfuerzo temporal en

comparacion con la posedicion de TA estadistica.

No obstante, los dos estudios mencionados, sin excepcion, han empleado la métrica
BLEU o una metodologia similar para predecir tanto la carga de trabajo requerida de la
posedicion como la calidad del resultado final. Aunque es cierto que los sistemas de TA
mas avanzados generan menos cambios en la oracidon en comparaciéon con las
traducciones realizadas por humanos, esto no implica necesariamente que la tarea de
posedicion sea mas sencilla. Varios expertos han analizado y sefialado que, dado que
las traducciones generadas por TA neuronal poseen un alto grado de fluidez, sus errores
son mas dificiles de identificar y resolver (Castilho et al. 2017; Nitzke & Hansen-
Schirra, 2021; Van Brussel et al. 2018). Esto puede dificultar la posedicion con TA
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neuronal y costar mas esfuerzo al traductor, lo cual se ve respaldado en cierta medida

por la investigacion que se presenta a continuacion.

Por un lado, en un estudio llevado a cabo por Daems y Macken (2019) se investigo el
impacto de los sistemas de TA interactivos y adaptativos en el proceso de posedicion
(del inglés al neerlandés). En este estudio se concluy6 que, en términos de esfuerzo
temporal y técnico de posedicion, la diferencia entre la TA estadistica y la TA neuronal
era escasa, si bien los resultados iniciales de la TA estadistica presentaban una mayor
cantidad de errores. Por otro lado, en un estudio sobre la posedicion de 68 estudiantes
de traduccion que traducian dos periddicos ingleses al chino, Jia ef al. (2019a)
descubrieron que, a pesar del menor esfuerzo técnico y cognitivo, la posedicion con TA

neuronal no era mucho mas répida que la posedicion con TA estadistica basada en frases.

En un estudio realizado por Zouhar et al. (2021) se utilizaron 13 sistemas de TA
neuronal para generar traducciones del inglés al checo y se analizd el trabajo de
posedicion de 30 traductores profesionales. Los resultados indicaron que la relacion
entre la calidad de la TA neuronal y el tiempo de posedicion es débil y no directa. Por
consiguiente, es posible que pequefias mejoras en los sistemas de TA, evaluadas por
medio de métricas automaticas, no tengan un efecto significativo en la eficacia de la

posedicion.

® Esfuerzo de posedicion con TA neuronal vs TAO

La investigacion en cuestion ha recibido una atencion limitada en el campo debido a la
sugerencia de que la relacion entre la TAO y la posesion de TA deberia ser
complementaria en lugar de rival (Cui, 2014; Nitzke & Hansen-Schirra, 2021). Sin

embargo, algunos académicos han examinado este aspecto en cierta medida.

Laubli et al. (2019) llevaron a cabo un estudio comparativo para examinar el efecto de
la posedicion de TA neuronal y TAO en la velocidad y la calidad de la traduccion de
textos en el sector bancario y financiero. Los pares de lenguas estudiados fueron
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aleman-francés/italiano. Los resultados del estudio indicaron que la posedicion con la
TA neuronal ofrecié una ventaja significativa en términos de tiempo en comparacion
con la traduccion mediante TAO, pero no fue tan beneficiosa cuando se pretendia
obtener la méxima calidad en la traduccion. El estudio tiene limitaciones, ya que sélo
conto con la participacion de cuatro traductores, por lo que no se pudo observar el nivel
medio de los participantes, y no se examind si los traductores tenian conocimientos del

dominio.

Sanchez-Gijon et al. (2019) realizaron también un interesante estudio. Compararon los
datos de traduccion (inglés-espafiol) utilizando la posedicion de la TA neuronal y la
traduccion asistida por memoria de traduccion, descubrieron que era necesario editar
menos fragmentos después de utilizar la TA neuronal que utilizando la memoria de
traduccion, pero que dicha edicidn parecia llevar mas tiempo. También observaron que
los traductores con una actitud positiva hacia la posedicion con TA neuronal eran mas

productivos que aquellos con una actitud negativa.

3. Valoracion critica y tendencia futura

La posedicion de la TA neuronal es, sin duda, un campo de investigacion «joven». En
la comunidad académica se han realizado diversos estudios evaluativos para medir
esfuerzos de este enfoque. Los resultados de investigacion varian segun los pares de
lenguas y las areas textuales. Algunos sostienen que la TA neuronal puede mejorar la
productividad del traductor hasta cierto punto, pero otros sugieren que la relacion entre
una mejor calidad de la TA y la productividad de la posediciéon es compleja. Una
reduccion del esfuerzo técnico no significa una reduccion del esfuerzo temporal y
cognitivo. Se necesita mas investigacion para sacar conclusiones mas precisas. Ademas,
la actitud del traductor hacia la posedicion de TA neuronal también puede ser un factor

que afecta la productividad.

Sin embargo, la investigacion actual sobre la posedicion de la TA neuronal parece ser
limitada y superficial en sus datos del analisis. La naturaleza de la posedicion con la TA
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neuronal sigue siendo un tema poco explorado. Por ejemplo, ;cuales son las
caracteristicas de los errores de salida que deben tratar los poseditores con la TA
neuronal? ;Cudles son las capacidades y habilidades correspondientes de la posedicion
mediante la TA neuronal cuando se aplica a dominios especificos? ;Son siempre

cientificos los métodos de evaluacidon automatica utilizados hasta ahora?

El trabajo de Viera (2019) sostiene que la posedicion se considera actualmente como la
direccion mas probable que tomaran los traductores profesionales a medida que se
consoliden los recursos técnicos para la traduccion. Debido a la integracion de los
recursos tecnoldgicos, los limites entre la posedicion y la traduccion «from scratchy,
asi como entre los conceptos de traductor y poseditor, se volveran cada vez mas difusos.
Ademas, el rol del traductor o poseditor no se limita a realizar una transcripcion
puramente lingiiistica, sino que se les exigird que proporcionen una variedad de
servicios relacionados con la tradumatica. Este nuevo enfoque supone un gran desafio
para la formacién de poseditores, ya que las investigaciones han demostrado que el
nivel actual de concienciacion sobre la posedicion entre los estudiantes de traduccion

sigue siendo muy limitado (Koponen & Salmi, 2017; Yamada, 2019).

La exploracion de la posedicion en areas textuales especificas es también una de las
direcciones futuras. Particularmente, ha habido un gran interés en la aplicacion de la
posedicion en el campo de la traduccion literaria (Moorkens et al. 2018; Guerberof-
Arenas & Toral, 2020), el cual durante mucho tiempo ha sido considerado un terreno
vedado para la entrada de la tradumatica. A pesar de que las primeras investigaciones
sobre este tema han arrojado resultados alentadores, es necesario redefinir algunos
conceptos y metodologias importantes para poder avanzar en esta area. Por ejemplo, las
expectativas de calidad en la posedicidon aumentaran considerablemente, lo que

requerira un nuevo paradigma teérico para evaluar la calidad de los trabajos realizados.

Otro punto que merece la pena mencionar es que ChatGPT-3.5, lanzada en noviembre
de 2022. Un estudio reciente de Jiao ef al. (2023) indica que el rendimiento de la
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traduccion ofrecido por ChatGPT-3.5 en pares de idiomas de alto nivel de recursos es
equiparable al obtenido por Google Translate, DeepL y Tencent. Asimismo, se observan
mejoras significativas en la calidad de la traduccion en idiomas de bajo nivel de recursos
al utilizar la técnica «pivot prompting'®». E1 1 de marzo de 2023, OpenAl ha anunciado
el lanzamiento del programa API de ChatGPT, que primero pone en marcha en varias
aplicaciones que tienen la relacion cooperativa con OpenAl, y cuya principal funcion
es insertar una interfaz API de conversacion inteligente en ellos para satisfacer las
necesidades mas personalizadas de los usuarios (Brockman et al. 2023). En Quizlet
(Bayer, 2023), por ejemplo, los usuarios pueden acceder a su propio asistente ChatGPT-
3.5 para resolver cualquier duda relacionada con el aprendizaje de idiomas. Este es un
buen ejemplo de lo que se puede lograr en el futuro si el ChatGPT-3.5 se pudiera
introducir a un sofiware de procesamiento de textos como Word o a una plataforma de
traduccion integrada como Trados Studio, lo que permitiria ofrecer sugerencias de
traduccion valiosas a los poseditores (traductores) durante el proceso de traduccion y
reducir, por ende, el tiempo necesario para identificar y solucionar los problemas de la
traduccion automatica. Pero esto es solo el comienzo. El martes 14 de marzo, OpenAl
sorprendentemente lanz6 GPT-4, que ahora tiene la capacidad de procesar informacion
de imagenes (OpenAl, 2023). Estos cambios tecnoldgicos consecuentes sin duda
generaran una nueva ronda de reflexion sobre el modelo de trabajo para traductor o

poseditor.

2.3.4 Prompt para traduccion y posedicion

El prompt puede es una herramienta esencial para interactuar con la inteligencia
artificial (IA). pudiendo manifestarse como una pregunta, una instrucciéon o la
descripcion de una tarea. Asi, puede interpretarse como un conjunto de instrucciones

modulables que orienta al sistema de IA hacia la generacion de la respuesta adecuada.

12 En concreto, pedimos a ChatGPT que traduzca primero la frase de origen a una lengua pivote con

muchos recursos (por defecto, el inglés) y después a la lengua de destino (Jiao ef al. 2023).
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En términos de las A mas sofisticadas, como las recientes incorporaciones New Bing
o ChatGPT-3.5, estas poseen la habilidad de reconocer practicamente cualquier tipo de
prompt y responder de forma pertinente. Ain mas, estos modelos de IA exhiben
capacidades de memoria, lo que permite una interaccion coherente y prolongada con
los usuarios, ofreciendo una experiencia que asemeja la comunicacién con un humano.
Este avance abre el camino hacia interacciones mas profundas con los modelos de

lenguaje de 1A, incluyendo la realizacion de traducciones interactiva.

2.4 Traduccion periodistica

A pesar de que se han llevado a cabo numerosos estudios en el ambito de la
comunicacion sobre el periodismo, la traduccidon periodistica ha sido una area
escasamente estudiada durante la década posterior al nuevo milenio (Palmer, 2009;
Guerrero, 2019), Esto se debe, en parte, a que los académicos de la comunicacion
prestaron poca atencion a las transformaciones interlingiiisticas que tienen lugar en la
produccion de noticias y, ademas, tendieron a considerar la traduccion como un proceso
secundario (Barkho, 2008). Incluso los periodistas que trabajaban a nivel internacional
y realizaban actividades de traduccion, percibian que la traduccion era la parte menos
relevante de sus carreras (Bielsa & Bassnett, 2008). Como resultado, no concebian su

trabajo como fruto de actividades de traduccion (Holland, 2013, pp. 337-338).

No obstante, la importancia de la traduccion en la comunicacion de noticias no puede
ser subestimada. Palmer (2009, p. 187) enfatizd que la traduccion periodistica puede
considerarse una articulacion del discurso que produce su propia gama de efectos,
particularmente los cambios de significado que pueden derivarse del acto de traducir.
Esto es consecuencia de la intervencion de diversas organizaciones involucradas en el

proceso de recopilacion y difusion de noticias.

Siguiendo los criterios de division propuestos por Valdeon (2015), se considera que

todos los estudios sobre traduccion periodistica se llevan a cabo bajo los siguientes
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enfoques:

® Enfoques basados en productos

Se trata de uno de los métodos de investigacion més destacados en el ambito de la
traduccion periodistica. Los investigadores parten de ciertos textos de traduccion
periodistica ya concluidos y se enfocan en componentes especificos de los textos
traducidos. Por ejemplo, los titulares (Ono, 2003; Shi, 2014), en parte debido a que
suelen ser breves y desempefian un papel crucial en los textos de noticias (Valdeon,
2015, p. 647). Otros académicos, por supuesto, realizan comparaciones de la traduccion
de periodicos en diferentes idiomas en su totalidad y se apoyan en la practica de la

traduccion para analizar las técnicas de traduccion periodistica (Guerrero, 2006).

La ideologia ha sido la base de muchos estudios de este tipo, que han explorado como
las traducciones modifican el mensaje del periddico original y han analizado las razones
y objetivos detrés de ello desde la perspectiva de la ideologia del traductor. Por ejemplo,
los estudios de Chen (2009; 2011a; 2011b) analizaron en profundidad el componente
ideologico de las traducciones de noticias cuando el texto informativo aborda la relacion
entre China y Taiwan (China). Luo (2015) también investigd las estrategias de
traduccion utilizadas por los traductores que trabajaron en las traducciones periodisticas
durante los Juegos Olimpicos de Londres 2012 para presentar una imagen positiva del

pueblo chino.

® Enfoques basados en procesos

Este enfoque ha recibido menos atencion que el enfoque basado en el producto
(Valdeon, 2015, p. 648). Su objeto de investigacion se centra en como se producen los
textos de traduccion periodistica, quién los produce y en qué contextos se traducen. La
ideologia del traductor sigue siendo un punto clave del enfoque, como lo demostr6é Pan
(2017) en su estudio sobre como funciona la traduccion periodistica en los paises
comunistas, donde la libertad de expresion esta profundamente controlada en algunos
aspectos, asi como la ambivalencia de las personas que esperan ser informadas por

39



traducciones fieles y al mismo tiempo desean adherirse a los principios ideoldgicos de

su propio pais.

Ademas, existen otras perspectivas de investigacion relevantes en el ambito de la
traduccion periodistica. Por ejemplo, los estudios culturales en la traduccion
periodistica, que se enfocan en analizar como los elementos culturales afectan a la
traduccion periodistica (Bielsa & Bassnett, 2008; Conway, 2010). También estan los
estudios de recepcion, en los que los investigadores estudian la traduccion periodistica
desde la perspectiva del lector, explorando las formas en que los lectores interpretan e
interactuan con los periddicos traducidos (Valdeon, 2015). Finalmente, los enfoques de
investigacion basados en los medios de comunicacion, que analizan la difusion de las
noticias en diferentes medios (periodicos, television, radio e Internet) y las variaciones
y técnicas de traduccion que se aplican en cada uno de ellos, requieren atencidon por

parte de los traductores periodisticos.

Otro aspecto importante a destacar es el interés que siempre han suscitado los textos
periodisticos en la ensefianza de la traduccion o de idiomas extranjeros (Guerrero, 2006).
En este sentido, Valdeon (2015, p. 651) senala que la traduccion periodistica puede ser
un recurso valioso para la ensefianza de lenguas, debido en parte a que los periodicos
en lengua extranjera son facilmente accesibles y cubren una amplia variedad de areas
tematicas. Por ejemplo, la pagina web oficial de E/ Pais divide sus textos en secciones
de noticias internacionales, opinioén, economia, sociedad, educacion, medio ambiente,

ciencias médicas, ciencias y tecnologia, cultura, deportes, entre otras.

Por ultimo, varios estudiosos coinciden en que el caracter interdisciplinario de la
traduccion de noticias es muy deseable y, de hecho, debe ser considerado en la
investigacion (Valdeon, 2015; Guerrero, 2019). En este trabajo, se utiliza un perioédico
como fuente para analizar las caracteristicas de los errores de la TA neuronal y las
técnicas de posedicion correspondientes, intentando vincular la posedicién con la
traduccion periodistica, pero se trata de un intento preliminar.
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2.5 La nocion de error de traduccion

En la traductologia, se han propuesto diferentes nociones del error de traduccion por

varios estudiosos, desde sus propias perspectivas y puntos de vista analiticos. No se

pretende revisar ni comparar estas nociones en este trabajo. Segiin Hurtado Albir (2001,

p- 289), el error de traduccion se refiere a «una equivalencia inadecuada para la tarea

traductora encomendada». Ademas, presenta una propuesta general para clasificar los

distintos tipos de errores de traduccion (2001, pp. 305-306):

Propuesta de tipificacion

Inadecuaciones que afectan a la comprension del TO
(texto original): falso sentido, sinsentido, no mismo
sentido, adicion, supresion, referencia
extralingiiistica mal solucionada e inadecuaciones
de variacion lingiiistica (tono, dialectos, idiolecto,

etc.);

Inadecuaciones que afectan a la expresion en la
lengua de llegada: ortografia y puntuacion,
gramatica, léxico, aspectos textuales (coherencia,
progresion tematica, elementos de referencia,
conectores) y redaccion (formulacion defectuosa o
poco clara, falta de riqueza expresiva, pleonasmos,

etc.);

Inadecuaciones pragmaticas, por no ser acordes con
la finalidad de traduccién (en relacion con el tipo de
encargo, el destinario a que va dirigida), el método

elegido, el género textual y sus convenciones, etc.

Tabla 3. Propuesta de tipificacion de errores de traduccion

Sin embargo, es importante tener en cuenta que, por un lado, los errores de traduccion

descritos por Hurtado estan orientados a traductores humanos. Cuando los traductores

41




automaticos se convierten en objeto de estudio, resulta imperativo revisar y reformular

estos conceptos.

En primer lugar, es importante destacar que para los sistemas de traduccion automatica
contemporaneos, no existe una funcién cognitiva humana especifica denominada
«comprension». La traduccion que estos sistemas efectuan es, en esencia, el producto
de una serie de operaciones matematicas ejecutadas dentro de su arquitectura interna,
que permite la transferencia del idioma de origen al idioma de destino. De acuerdo con
la definicion de errores de traduccion propuesta por Hurtado, se podria inferir que las
inadecuaciones tales como falso sentido, sinsentido, no mismo sentido, adicién y
omision, posiblemente se deben a imprecisiones en las operaciones matematicas de la
arquitectura interna del sistema, lo cual resulta en una representacion incorrecta del
contenido entre el texto de origen y el de destino. Por ende, desde la perspectiva de la
traduccion automatica, las inadecuaciones que afectan la comprension del texto original

son, en realidad, errores en la transferencia entre el texto de origen y el de destino.

En segundo lugar, aspectos tales como la ortografia y puntuacion, la gramatica, el Iéxico,
los aspectos textuales y la redaccion en la lengua de llegada, pueden ser categorizados
como errores de redaccion en el texto meta producido por la TA. En este tipo de error,
la transferencia del contenido literal del texto fuente se logra en el texto de destino sin
omisiones aparentes. Sin embargo, el texto traducido exhibe varias deficiencias, entre
las que se incluyen errores gramaticales y ortograficas, ausencia de equivalencia léxica,

presencia de expresiones poco claras, etc.

En sintesis, es posible formular una reflexion acerca de la teoria de errores de traduccion

sugerida por Hurtado desde la perspectiva de la traduccion automatica, como se ilustra

en la Tabla 4:
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Reflexion tedrica sobre errores de traduccion en TA

Tipos de error dirigidos a la traduccion | Tipos de error dirigidos a la traduccion

humana automatica

1. Inadecuaciones que afectan a la | 1. Errores en la transferencia entre el

comprension del TO. texto original y el meta.

2. Inadecuaciones que afectan a la| 2. Errores de la redaccion en el texto

expresion en la lengua de llegada. meta.

3. Inadecuaciones pragmaticas 3. Errores pragmaticos

Tabla 4. Reflexion tedrica sobre errores de traduccion en TA

Por otro lado, la tipificacion de errores de traduccion en la Tabla 4 es de caracter mas
macroscopico. Dado que este estudio implica la evaluacion de dichos errores, se hace
necesaria una teoria de criterios de errores de traduccion mas elaborada. Translation
Automation User Society (TAUS), en colaboracion con Multidimensional Quality
Metrics (MQM), ha establecido una serie de criterios para evaluar los errores de
traduccion. De acuerdo con la tipologia de errores propuesta por TAUS (Lommel, 2018),
los tipos de errores detectables son: precision, fluidez, terminologia, estilo, disefo,
convencion local y veracidad. Dada la naturaleza del presente estudio, solo se evaluaran
y analizaran la precision, la fluidez, la terminologia y verity. Las definiciones de cada

uno de estos términos se detallan a continuacion:

Tipo de error de alto nivel Tipo de error de bajo nivel Definicion

El texto de destino incluye

Precision: Bl textol meta ‘no texto que no esta presente en el

Adicion

refleja  fielmente el texto origen.

fuente, teniendo en cuenta las

diferencias autorizadas por las Falta  contenido en la
Omision traduccion que estd presente

especificaciones.

en el origen.
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Fluidez: Cuestiones
relacionadas con la forma o el
contenido de un texto,
independientemente de si se

trata de una traduccion o no.

Mistranslation

Over-translation

Under-translation

Texto no traducido

(Untranslated text)

Coincidencia de memoria de
traduccidon exacta incorrecta

(Improper exact TM match)

Puntuacion

Ortografia

Gramatica

44

El contenido de destino no
representa con precision el
contenido de origen.

El texto de destino es mas
especifico que el texto de
origen.

El texto de destino es menos
especifico que el texto de
origen.

El contenido que debia ser
traducido se ha dejado sin
traducir.

Se proporciona una traduccion
como una coincidencia exacta
de un sistema de memoria de

traduccion, pero en realidad es

incorrecta.
Se utiliza incorrectamente
(para la configuracion

regional o el estilo).
Cuestiones relacionadas con la
ortografia de las palabras.
Cuestiones relacionadas con la
gramatica o la sintaxis del
texto, distintas de la ortografia

y la ortotipografia.



Terminologia: Un término

(palabra  especifica  del
dominio) se traduce con un
término distinto del esperado
para el dominio o se especifica
de otro modo.
Verity:  El  texto  hace

afirmaciones que contradicen

el mundo del texto.

Registro gramatical

Inconsistencia

Link/cross-reference

Codificacién de caracteres

Incoherente con termbase

Uso incoherente de la

terminologia

Referencia cultural especifica

El contenido utiliza un registro
gramatical incorrecto, como el
uso de pronombres o formas
verbales informales cuando se
requieren sus homologos
formales.

El texto muestra incoherencias
internas.

Los enlaces son incoherentes
en el texto.

Los caracteres son ilegibles
debido a la aplicacion
incorrecta de una codificacion.
Un término se utiliza de forma
incoherente con un término
base especificado.

La terminologia se utiliza de

forma incoherente en el texto.

El contenido utiliza de forma
inapropiada una referencia
especifica de una cultura que

no serd comprensible para el

publico al que va dirigido.

Tabla 5. Los tipos de error planificados para analizar

(Adaptada y traducida de «CriteriaDefinitions» de la tipologia de errores TAUS DQF)

Adicionalmente, con el propoésito de evidenciar y robustecer la correlacion existente
entre los criterios de errores empleados en la practica de evaluacion de errores y la
reflexion teorica, se implementara un estudio exploratorio previo a la realizacion de la
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investigacion principal. Los detalles de este estudio se expondran en la Gltima seccion

metodologica.

Por ultimo, hay que tener en cuenta que algunos aspectos, que en otros dominios
textuales podrian ser evaluados como secundarios, pueden requerir mas atencion en la
traduccion de periddicos, especialmente el factor ideologico del lector final. Por
ejemplo, si un traductor, ya sea espanol o chino, traduce del espaiol al chino un articulo
periodistico sobre la situacion en el Estrecho de Taiwan, es inaceptable no indicar
claramente que «Taiwdn» pertenece a China para los lectores chinos. Aunque esto no
afecte la comprension del texto original y no contenga ningln error a nivel lingiiistico
en la lengua meta, se debe tener en cuenta durante la posedicion, ya que se considera
una inadecuacion pragmatica y es, sin duda, un error de traduccidon que a menudo se

ignora en las evaluaciones de calidad, especialmente en las automaticas.

Como ha destacado Sdnchez-Gijon (2022) en su una reflexion sobre la lengua generada
por la TA neuronal, su calidad ha mejorado significativamente tanto en términos de
precision como de fluidez. No obstante, enfocarse solamente en estos aspectos para
evaluar la calidad de una traduccion no es prudente. El poseditor debe esforzarse por
adaptar la traduccion a la naturalidad y las condiciones comunicativas de la lengua meta,
mientras que el traductor debe tomar la decision de traduccion mas adecuada en

consecuencia.
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3. Metodologia

En la seccion metodoldgica, se expondran los instrumentos de investigacion empleados
en este estudio, que incluyen Google Translate, DeepL, ChatGPT-3.5 y TAUS DQF. A
continuacion, se presentara la forma para obtener traducciones al chino mediante
Google Translate, DeepL y ChatGPT-3.5, asi como el método de andlisis cualitativo
implementado en la investigacion principal. Adicionalmente, se describiran el
contenido y los hallazgos del estudio exploratorio, cuyo propoésito es relacionar la
reflexion tedrica acerca de los errores de traduccion y la clasificacion de errores
desarrollada por TAUS para la evaluacién practica, garantizando que no existan

contradicciones y que ambas perspectivas puedan ser empleadas en el presente estudio.

3.1 Instrumentos de la investigacion

3.1.1 Corpus de texto

Debido a las limitaciones inherentes de este estudio y la necesidad de definir claramente
las areas textuales analizadas para garantizar la exactitud y validez de los resultados, en
este estudio, se ha seleccionado un reportaje interpretativo (Ghignoli & Ortiz, 2014) de
la seccion internacional del prestigioso diario espafiol E/ Pais, con una extension de
1299 palabras. En dicho reportaje, se aborda una polémica politica recientemente
implementada por el Gobierno chino ante la creciente crisis demografica, la cual
permite el registro en el censo de hogares y el acceso a diversos servicios sociales a los
nifios nacidos fuera del matrimonio. La medida ha generado gran controversia en China,
con algunos que la consideran una medida desesperada del gobierno ante la agudizacion
de la crisis demografica, mientras que otros la critican por no ser ética y fomentar la

infidelidad conyugal.

3.1.2 Recursos tecnologicos
® Google Translate y DeepL
En 2006, Google Translate se lanz6 y diez afios después, en 2016, Google Translate

oficialmente adopt6 la tecnologia de redes neuronales para el par de idiomas inglés-
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latino, y la extendi6 con éxito a todos los idiomas en marzo de 2017. Debido a los vastos
recursos de corpus propios de Google, se cree que GNMT (Google Neural Machine
Translation) estd bien entrenado, lo que lo convierte en uno de los sistemas de TA

neuronal mas utilizados en la actualidad.

En cuanto a DeepL, se ha discutido en el marco tedrico anterior. Sin embargo, es
importante destacar que, aunque se trata de la misma tecnologia de traduccion
automatica neural que Google Translate, no ofrecen el mismo nivel de interaccion con
el usuario. Google Translate inicamente puede ofrecer una alternativa si el usuario no
se encuentra satisfecho con el resultado de la traduccion. Por otro lado, DeepL permite
la sustitucion de todos los componentes de la traduccion y genera automaticamente una
nueva traduccién que coincide con las opciones de sustitucion segin el algoritmo.
Ademas, DeepL ayuda a los usuarios a crear un glosario de términos que se adapte a
sus necesidades especificas, asi como a establecer el tono formal o informal de la lengua
de destino. DeepL también proporciona un diccionario de traduccion en linea, Linguee,
que ayuda a los usuarios a consultar el significado de las palabras en cualquier momento.
Aunque estas funciones no estan disponibles en todos los pares de idiomas, demuestran

que DeepL es mucho mas interactivo con los usuarios que Google Translate.

® ChatGPT-3.5

ChatGPT también posee capacidades de traduccion comparables a las de los sistemas
de TA neuronal comerciales (Jiao et al. 2023). En el presente estudio, emplearemos una
serie de prompts para guiar a ChatGPT-3.5 en la tarea de traducir completamente un
reportaje interpretativo del espafol al chino. Ademas, durante el proceso de posedicion,
evaluaremos si ChatGPT-3.5 es capaz de proporcionar sugerencias tutiles de posedicion
al traductor a través de un prompt especifico. Los prompts planificados que se espera

utilizar son los siguientes:
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Por favor, traduce el titular / la entrada de
periodico en espafiol al chino, teniendo en
cuenta el estilo lingiiistico del periddico

chino al hacerlo.

Por favor, traduce al chino un articulo
Para traducir
periodistico en espafiol, teniendo en cuenta
el estilo lingtiistico del periddico chino al
hacerlo. Te enviaré el contenido parrafo a

parrafo en secuencia, asi que ten cuidado de

captar el contexto entre parrafos al traducir.

«...», este es un resultado generado por
«...», el texto correspondiente en el idioma
Para proporcionar los consejos de PE
de origen es «..». (Puedes proporcionar

algunas sugerencias para la posedicion?

Tabla 6. Los prompts planificados para emplear

Cabe enfatizar que los prompts presentados en la Tabla 6, los cuales solicitan
recomendaciones de posedicion por parte de ChatGPT, no son exclusivos. La
interaccion con un modelo de lenguaje de inteligencia artificial ostenta una gran

flexibilidad, por lo que la aplicacion de prompts fijos no resulta ni realista ni adecuada.

® Herramienta de andlisis auxiliar externa: TAUS DQF

En 2012, TAUS desarrollé el DQF (Dynamic Quality Framework) con el objetivo de
abordar la cuestion de los criterios de evaluacion de la calidad de la traduccion, que
sigue siendo un tema controvertido en todo el sector de la traduccion. A diferencia de
los criterios estaticos de evaluacion de la calidad de la traduccion, como el SAEJ2450,
este marco se basa en la idea de que el tipo de evaluacion seleccionado debe ajustarse
de manera flexible y dinamica al tipo de contenido, propdsito y contexto comunicativo

de la traduccion en cuestion (Gorog, 2014, p. 155). E1 DQF combina el propio modelo
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de evaluacion de TAUS con el MQM para crear una norma dindmica de evaluacion de
la calidad de la traduccion que varia segtn el tipo de contenido, proposito y destinatario
(Gordg, 2014). Actualmente, el DQF se considera una herramienta integral para

analizar el rendimiento de la traduccion (Panié, 2020).

® Formas de obtener resultados de traduccion automatica

En efecto, la calidad de la TA se ve afectada por el texto de origen, y si el texto de origen
no contiene suficiente informacion contextual, el rendimiento del traductor automatico
puede verse reducido (Nitzke & Hansen-Schirra, 2021). Por lo tanto, en este estudio se

tuvo que considerar la forma en que se ingreso el texto fuente.

En este sentido, para lograr la mayor precision posible en la comprension del contexto
del texto de origen, se proporcion6 un texto completo como entrada al emplear Google
Translate y DeepL (el limite de entrada del idioma de origen de Google Translate y
DeepL Free es de 5000 palabras). Por el contrario, al utilizar ChatGPT-3.5, se empled
el método de ingreso parrafo por parrafo para evitar interrupciones en la traduccion
debido al limite superior de palabras por respuesta. Es necesario mencionar que, incluso
después de recibir el prompt de «continuary, ChatGPT-3.5 puede cambiar su enfoque
de respuesta a otros aspectos, en lugar de centrarse exclusivamente en la traduccion del
texto. Con el fin de que ChatGPT-3.5 capture la mayor cantidad de informacion

contextual posible, se indico en los prompts la relacion de contexto entre parrafos.

3.2 Proceso de la investigacion: analisis cualitativo

En la presente investigacion, se han adoptado los criterios de tipologia de errores del
TAUS DQF para efectuar un andlisis cualitativo de precision, fluidez, terminologia y
verity en las traducciones generadas por Google Translate, DeepL y ChatGPT-3.5. El
evaluador de los errores de traduccion ha sido el suscrito, Lai Haohong, autor de este

trabajo académico.
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En primer lugar, se empled la plataforma DQF para identificar de forma detallada los
segmentos de texto que contenian errores de traduccion, a fin de obtener los informes
de evaluacion de las traducciones generadas por Google Translate, DeepL y ChatGPT-
3.5. Basandose en estos informes, se analizaron los segmentos con errores de traduccion
y se resumieron las caracteristicas de los errores en términos de precision, fluidez,
terminologia y verity. Posteriormente, se llevd a cabo el proceso de posedicion. La

representacion visual del proceso de investigacion se exhibe en la Figura 7:

Precision

Marcar los errores de traducciéon con Fluidez Conclusiones sobre las
DQF - obtener los informes 7 4.
Proceso de la Q j Terminologia caracteristicas de error

investigacion
Verity

Figura 7. Proceso de la investigacion

3.3 Estudio exploratorio sin posedicion

El propdsito de este estudio exploratorio es relacionar la reflexion tedrica acerca de los
errores de traduccion y la clasificacion de errores desarrollada por TAUS para la
evaluacion practica, garantizando que no existan contradicciones y que ambas
perspectivas puedan ser empleadas en el presente estudio. El texto original de prensa
fue dividido en 40 segmentos que sumaron un total de 1299 palabras. Este estudio
exploratorio se emplea la plataforma DQF para llevar a cabo un andlisis comparativo.
Esta plataforma proporciona al evaluador, Lai Haohong, la capacidad de analizar en

paralelo las traducciones generadas por distintos motores de traduccion.

® Ejemplo representativo 1
Cada vez son mas las jovenes que rechazan el matrimonio y la
maternidad, por diversos motivos. En el caso de Jiang, que
Segmento de origen

estudio en el extranjero, porque prioriza su carrera y “felicidad

personal”.
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&P R ], BRI R MR SIS A E -
Google Translate AN EA 2= B R UL, BUOAARIEFN A “AN=2487 RAEE

fir.

ORI 2 1R 2 L T &% SR DR e S5 A A B o ik
DeepL HE B2 MR LM E, 2RI E gl 74

NZAR A E AL

ORI 2 IR 2oV T & AR IR A a5 s AR F o )T
ChatGPT-3.5 ZERYL, M TXPFLA A NERT R E R, JUH

FEUBTE AN )5

En el Ejemplo representativo 1, se detectaron fallos en la transferencia del contenido
original tanto en Google Translate como en ChatGPT-3.5. Las dos sentencias del
segmento original mantienen una profunda conexion contextual: en primer lugar, se
declara que «cada vez son mas jovenes que rechazan el matrimonio y la maternidad,
seguido por el caso Jiang, quien opta por no casarse ni tener descendencia debido a su
priorizacion de la carrera profesional y la felicidad personal. No obstante, las
traducciones proporcionadas por Google Translate y ChatGPT-3.5 resultan complicadas
de interpretar para los lectores, dado que no reflejan con claridad la dicha vinculacién
entre ambas sentencias del texto fuente. Ademas, ChatGPT-3.5 comete un error en la
traduccion de «que estudid en el extranjero» como youqi shi zaita haiwai liuxue hou
(U H b 7E 4P B 2 5), lo que transmite incorrectamente la idea de que la decision de
Jiang de no casarse ni tener hijos se ha fortalecido tras su experiencia de estudios en el

extranjero. Por otro lado, DeepL efectiia una adecuada transferencia del contenido.
A partir de este ejemplo, se observaron errores de transferencia que afectan la
comprension del texto original por parte de los lectores, correspondientes a la precision

(Mistranslation, en concreto) en el marco de errores TAUS.

® Ejemplo representativo 2
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Segmento de origen

Google Translate

DeepL

ChatGPT-3.5

Aunque el Gobierno central lleva varios afios anunciando
politicas preferenciales para animar a la poblacion a tener mas
hijos, paraddjicamente, no todas las mujeres que dan a luz
cumplen con los pardmetros establecidos formalmente.

JE TR RBUN 24k — BAE H S0 EBUR LS A H A
BEZEZT, HFPENLE, HEAAEEREZEMFEIE
{HE I ZH.

JE AU LA R — B E AR B AT 2 A& T L E
BUR, B AR, e A A a2 # 5 & B HE
24

RAE T REBUN R E A 7L EBUR LS AT
BREZHEZT, HKRERZ, FEETEEE &% T tas

eI BUE NS

En el Ejemplo representativo 2, se detectaron errores compartidos en las traducciones

proporcionadas por Google Translate, DeepL y ChatGPT. Primero, todos ellos traducen

«parametro» como canshu (Z4)), pero en realidad «parametro» esta vinculado con las

«politicas preferenciales» mencionadas anteriormente. En el idioma chino, «politica» y

«pardmetro» no guardan relacion, aunque los lectores podrian llegar a entender el

sentido de fithe zhengshi shedin de canshu (5 1EX0i% E 112 40). Adicionalmente,

tanto DeepL como ChatGPT-3.5 traducen «anunciar politicasy como xuanbu zhengce

(EATEIR) en el texto de destino, lo cual, aunque puede ser comprendido por los

hablantes nativos de chino, no se expresa de esa forma en el idioma chino. Estos errores

previamente citados son categorizados como errores de redaccion en el texto meta,

correspondiendo al estandar de precision en el marco de errores de TAUS.

® Ejemplo representativo 3

Segmento de origen

Aunque el Gobierno central lleva varios afos anunciando

politicas preferenciales para animar a la poblacion a tener mas
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hijos, paraddjicamente, no todas las mujeres que dan a luz

cumplen con los parametros establecidos formalmente.

SUE HRBUN QA B R E AT 1R BOR B AR
ChatGPT-3.5 BEZHZT, BRI, FAEE AT %7 1 L

e IEBUE NS

No obstante, también identificamos un error gramatical en la redaccion de la traduccion
aportada por ChatGPT-3.5, donde se indica jinguan zhongyang zhengfu yijing
shunianlai xuanbule (J&& H RIBUM DA TR EAN 1), que constituye un error de

fluidez en el texto meta, de acuerdo con los estandares de TAUS.

® Ejemplo representativo 4

También en 2021, el Consejo de Estado —el Ejecutivo— se

Segmento de origen marc6 la meta de reducir el nimero de interrupciones del
embarazo que no se deban a una “necesidad médica”.
FIFEAE 2021 4F, HSRAE—ATEEITT—NACK
€ VIR “CBEIT L ENE” WA RO H AR .
[FIFELE 2021 4, [E55 % i1 2--ATBGR -8 H D BE R H
oy R | PN I SV NG RS ot SRR 6=
FIFEAE 2021 4, FESSEHE 1 b AR BT 75 K 2
B HAR.

Google Translate

DeepL

ChatGPT-3.5

Es manifiesto que la traduccion en Ejemplo representativo 4 estd intimamente vinculada
al conocimiento sociocultural inherente al idioma chino, dado que «Consejo de Estado»
posee una denominacion especifica dentro del sistema sociocultural de China. De
acuerdo con la definicion de Hurtado acerca de cuestiones «extralingiiisticas», estas se
refieren a aspectos tematicos, culturales o enciclopédicos (2001, p. 288). Por
consiguiente, se puede establecer que los errores de traduccion relacionados con este

tipo de nombres propios de una cultura se pertenecen a errores de transferencia y se
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asocian a verity, segun el estandar de TAUS. En este ejemplo de traduccion, Google y
DeepL procesaron incorrectamente el nombre propio politico «Consejo de Estado»
como guowu weiyuanhui (1% 5523 514%). Sin embargo, en China, el Consejo de Estado

se conoce como guowuyuan (& 55 Fi).

® Ejemplo representativo 5
Segmento de origen Tina Jiang (nombre ficticio)
Google Translate 30 %/ [f] Tina Jiang ({£4%)
DeepL 30 % [ Tina Jiang (CANZ@AIE4)
ChatGPT-3.5 30 X B « 2 (fbA)

En el presente estudio exploratorio se ha descubierto que los nombres de personas
escritos en forma pinyin, que no se adhieren a las reglas chinas de nomenclatura
(apellido primero, nombre después), no pueden ser traducidos correctamente por
sistemas de TA neuronal y modelos de lenguaje de IA. La regla de nomenclatura esta
intrinsecamente ligado a las referencias culturales del idioma de destino, lo que conlleva

a errores de transferencia asociados a verity, tal y como se define en el estandar TAUS.

® Ejemplo representativo 6
El reconocimiento de bebés fuera del matrimonio se abre paso

Segmento de origen
en una China inmersa en una grave crisis demografica

Google Translate ~ fEFAN™H N FEHLAI R E, XFHEGSEZ LRIA AT
TEEE N D EL, RIS T Ll nl 7E S A T
J&

ChatGPT-3.5 UM E LI AT ERA BN H FE NI H [ Z T 1

DeepL

En el Ejemplo representativo 6, los tres motores de traduccion generaron traducciones
diversas para el término «bebés fuera del matrimonio». La traduccion aportada por

Google Translate es la menos precisa, ya que su traduccion fei hunsheng yinger (AFU5

55



A2 1) limita el concepto de «bebés fuera del matrimonio» tnicamente a los recién
nacidos, mientras que la traduccion de ChatGPT-3.5, hunwai shengyuer (854MEE L),
es una expresion sumamente poco habitual. Es evidente que los errores terminolégicos
se manifiestan principalmente en el uso inapropiado del vocabulario en el idioma
objetivo, lo cual se considera un error de redaccion en el texto meta, y se clasificaria

como un error de precision de acuerdo con el estandar de TAUS.

Mediante el andlisis de seis ejemplos representativos de traduccion, se puede establecer
una conexion organica entre la reflexion tedrica sobre la nocion de error de traduccion
desde una perspectiva basada en la investigacion de la traduccion automatica, propuesta
en el marco tedrico, y la tipificacion de errores de TAUS utilizada en la practica

evaluativa de esta investigacion, tal como se ilustra en la Tabla 7.

Errores en la| Errores de  la| Errores
transferencia entre | redaccion en el | pragmaticos

el texto original y | texto meta

el meta
Precision Ej. 1 Ej. 2
Fluidez Ej. 3
Terminologia Ej. 6
Verity Ej. 4;Ej. 5

Tabla 7. La relacion entre la reflexion tedrica sobre error de traduccion y la

tipificacion de errores de TAUS

En conclusion, a través de este estudio exploratorio se ha evidenciado de manera
preliminar que la reflexion tedrica sobre los errores de traduccion propuesta en el marco
tedrico no entra en contradiccion con la tipificacion de errores de TAUS. Los errores de
transferencia pueden ser correspondientes a las categorias de precision y verity,

mientras que los errores de redaccion en el texto meta pueden asociarse a las categorias
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de precision, fluidez y terminologia. Finalmente, dado que las normas para la
denominacién de nombres propios suelen ser convencionales, los errores asociados con

estos nombres se clasifican como errores pragmaticos y estan vinculados con verity.
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4. Analisis de las caracteristicas de error y su posedicion

Google Translate DeepL ChatGPT-3.5
Precision 26 10 11
Fluidez 20 8 12
Terminologia 3 2 2
Verity 4 4 4
Suma Total 53 23 29

Tabla 8. Numeros de errores de traduccion

La Tabla 8 presenta la cantidad de errores detectados en las dimensiones de precision,
fluidez, terminologia y verity en las traducciones al chino proporcionadas por los tres
motores de traduccion, marcados a través del uso de DQF. Resulta manifiesto que
Google Translate exhibe la mayor cantidad de errores, mientras que DeepL se distingue

por la menor cantidad de estos.

TAUS DQF permite marcar los errores con mayor detalle y no se limita a contar el
numero de cada tipo de error. En primer lugar, en cuanto a la calidad global de la
traduccion, DQF utiliza la fluidez y la precision para evaluarla. La fluidez se clasifica
en cuatro puntuaciones: impecable (el texto meta no tiene errores de fluidez), buena (el
texto meta tiene algunos errores de fluidez, pero no afectan la comprension del texto
por parte del hablante nativo o tienen un impacto menor), disfluente (el texto meta no
es fluido y afecta la comprension del texto por parte del hablante nativo) e
incomprensible (el texto meta es tan disfluente que es casi incomprensible para los

hablantes nativos).

La precision también se valora en cuatro puntuaciones: fodo (todo el texto original se
traduce correcta y adecuadamente, ni mas ni menos), mayoria (la mayor parte del texto
original se traduce correcta y adecuadamente), poco (solo una pequefia parte del texto

original se traduce correcta y adecuadamente) y nada (nada del texto original se traduce
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correcta y adecuadamente). Por supuesto, DQF también especifica los tipos de errores
de bajo nivel relacionados con la precision y la fluidez. Todos los tipos de errores que
se analizaran en este estudio para el texto periodistico se indican explicitamente en la

seccion de marco tedrico'’.

Con el fin de brindar mayor objetividad a las cuatro puntuaciones de fluidez y precision,
un error normalmente implicaria que la calificacion se bajaria en un nivel. Por ejemplo,
si se encuentra un error de fluidez y un error de precision en un segmento del texto meta
proporcionado por Google Translate, la calificacion de fluidez para esta traduccion seria
«buenay y la calificacion de precision seria «mayoria». Sin embargo, si un error de
fluidez o precision es muy grave, por ejemplo, si afecta seriamente a la comprension de

toda la frase, entonces la puntuacion se reducird atin mas.

4.1 Precision

En el presente estudio se ha observado que los resultados obtenidos por Google
Translate son los mas preocupantes. De los 40 segmentos analizados, inicamente 19
fueron considerados como «todo» del texto original. La informacion estadistica

correspondiente a estos resultados se presenta en la Figura 8.

Source Language: Spanish (Spain)

20 I Chinese
(PRC)

Number of Segments
S

[&)]

Everything-4 Most-3 Little-2 None-1

Adequacy Level

Figura 8. Rendimiento en la precision de Google Translate

13 Véase el Marco tedrico (la Tabla 5 de las paginas 43-45) para los tipos de errores que se deben

analizar.
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DeepL proporciond los resultados de traduccion mas exactos, con 31 de los 40
segmentos calificados como traducciones integrales de la informacion contenida en la
frase original. Los 9 segmentos restantes obtuvieron la misma puntuacion. Asimismo,
se considero6 que 31 de las traducciones de ChatGPT-3.5 habian representado de manera
completa toda la informacion del texto original, pero la precision de los 9 segmentos
restantes resulto ser cuestionable. Las estadisticas correspondientes se presentan en la

Figura 9.

Source Language: Spanish (Spain) Source Language: Spanish (Spain)

40 Il Chinese 40 Il Chinese
(PRC) (PRC)

20

Number of Segments
n
3
Number of Segments

0
Everything-4 Most-3 Little-2 None-1 Everything4 Most-3 Little-2 None-1

Adequacy Level Adequacy Level

Figura 9. Rendimiento en la precision de DeepL y ChatGPT-3.5

De acuerdo con los datos sobre los errores de traduccion en el aspecto de la precision,

se podria concluir las caracteristicas siguientes:

1) Transferencia incorrecta de elementos lingiiisticos o contexto del texto original
Ejemplo 1
Sichuan, la quinta provincia més poblada del pais, permitira
Segmento de origen  a todas las personas, independientemente de su estado civil,
registrar cuantos hijos tengan.
Google Translate HE 5 RN EERAE WY )T e v N, e iR as ik ol
(Error de la  tnfer, #eTLLSIAMATE £ DT
transferencia)
DeepL EEEIRNAREWIRKE AN, LR HER
siander, #A] LLE AT T T
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ChatGPT-3.5 OIRFEANASE I RE, B ia N, T s
(Error de la RWLUNA], B AT TR % B0

transferencia)

En el Ejemplo 1, tanto Google Translate como ChatGPT-3.5 no transfieren
correctamente el significado de la estructura que estd guiada por el pronombre relativo
«cuantos» en este contexto. Ambas traducciones se centran en el reconocimiento de la
informacion cuantitativa proporcionada por «cuantos», pero la expresion original
«cuantos hijos tengan» pretende significar «los hijos que tengan», en lugar de dengji
tamen you duoshao haizi CFICMATTH 2 /> #%F), como se traduce en Google Translate
y dengji tamen de haizi shuliang C&ICAA T % T2 &), ‘registrar la cantidad de hijos
que tienen’ en ChatGPT-3.5. Solamente la traduccion proporcionada por DeepL es una

representacion correcta del texto original.

® FEl resultado de la posedicion
[ 5 TR N ERAE DU )1 e Vi s ABB AT BT R M+, i HAS
ARG o

La traduccion de frases largas y complejas ha sido siempre un gran desafio para la TA
neuronal (Toral & Sanchez-Cartagena, 2017). Esto puede no solo afectar la precision
de la traduccion, sino también otros aspectos como la fluidez del texto traducido y otros

€Irores.

Ejemplo 2
El Gobierno promueve desde 2021 politicas preferenciales de
acceso a la vivienda, mayor flexibilidad laboral o ayudas
Segmento de origen  fiscales y a la educacion con el objetivo de “crear un entorno
favorable al matrimonio y la fertilidad” y animar a las parejas

casadas a tener hasta tres hijos.
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Google Translate
(Error de

transferencia)

DeepL
(Error de

transferencia)

ChatGPT-3.5
(Error de

transferencia)

la

la

la

H 2021 £LLKR, BUF—BEAHESES . ERNFAI IR
I 1R BB PR B AN T UL BB, B AR RAF
AR A AE B A5, sl IS RIOR 2 EH =1 %
T

H 2021 KR, BUN—BEAEHESIRIS 5 I PUEEOR .
SER 57 8 RAGE UL KBS EOR 4 Y, B B2 "
ARIAE B GEA A A", e RaRZ AT =
M%T

BURF A 2021 SEIFAGHE JUEBOR, Bt 5 A i
B EIREN LT L E R, BEAE A
AT ISR T A, FFedic iRt E2 =
M%T

El Ejemplo 3 es representativo de una oracion larga y compleja en espafiol, con

multiples elementos de oracién entrelazados, lo que resulta en tres motores de TA

neuronal que producen resultados casi completamente diferentes basados en sus propias

estrategias de traduccion y técnicas. Lamentablemente, ninguno de los motores de

traduccion logra una traduccion completamente correcta. La traduccion relativamente

mas precisa es la de DeepL, pero aun asi presenta errores en la colocacion léxica. Al

descomponer el texto fuente, se puede apreciar que el gobierno ha implementado cuatro

medidas para «crear un entorno favorable para el matrimonio y la fertilidad», como se

muestra en el diagrama logico de la Figura 10.

Gobierno

Politicas preferenciales de acceso a la
vivienda

Mayor flexibilidad laboral
promueve

ayudas fiscales

ayudas a la educacion

Figura 10. El desglose de los elementos en el segmento
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Segtin la Figura 10, se deduce que las medidas implementadas son promover: «politicas
preferenciales para el acceso a la vivienday, «una mayor flexibilidad laboral», «la ayuda
fiscal» y «la ayuda educativa» para los nifios. En espafiol, por un lado, es posible usar
solamente el verbo «promover», pero en chino es claramente insuficiente para
transmitir la informacion semdantica. Por otro lado, en la traduccidon es importante
capturar con precision la correspondencia entre el predicado y el objeto en el espafiol

original, de lo contrario, la lo6gica de la traduccion podria resultar confusa.

® FElresultado de la posedicion

BURF A 2021 SR — AR £ 5 RREBUR. SRR ERL. X
MBAMNERBEH KRR, HHBR “ONEEMIER G > RIFRE”,
HE ISR EERE =T

Ejemplo 3
La nueva norma, que estard en vigor durante cinco afios,
otorga un cardcter mas inclusivo a la existente desde 2019,
Segmento de origen
bajo la cual solamente las parejas casadas podian registrar
hasta dos retofios.
Google Translate BRI AR A, B 2019 FELCRHITE E AL
(Error  de  la P, WR4EZHE, RACERARZTULEIEHADTXZ.

transferencia)

DeepL X TGURT R K St TLAF, ELE 2019 4 DK ST )0 E 5
(Brror  de  la BAZEM, WIEZHE, RGOERATIEICHREZN
transferencia) MET
HOUE A FAE N AR, BT 2019 4E CAT B E BT
ChatGPT-3.5 THAAAEMERFNTE, 2019 FRIFE N oV ISR
WA T

La incorrecta transferencia del texto original también se refleja en el contexto. En el
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Ejemplo 2, el texto fuente afirma que «la nueva norma, que tendra una vigencia de cinco
afios, es mas inclusiva que la antigua norma en vigor desde 2019, que solo permitia a
las parejas casadas tener dos hijos». Sin embargo, tanto Google Translate como DeepL
no transfieren correctamente el contexto, traduciendo incorrectamente «bajo la cual»
como genju gai guidin (MR35 1% # € ). Esto conduce directamente a una grave
ambigiiedad, que imposibilita al lector saber si gai guidin (%M €) se refiere a la
antigua normativa vigente desde 2019 o a la nueva que entra en vigor este afio. En este
caso, la traduccion proporcionada por ChatGPT-3.5 es la mas precisa, ya que establece

claramente que «bajo la cual» se refiere a er lin yi jiu nian de guidin (2019 5 FIHLE).

® FEl resultado de la posedicion
Ko St 5 AE TR EE 1 2019 4F DR SLHE Y IHE 32 R, 2019 SERIRE
SEN FVF ISR IR E WAL T

2) Confusion en la equivalencia de palabras.

Es sabido que tanto en chino como en espafiol existen palabras con diferentes
significados, lo que en lingliistica se conoce como «polisemia». Encontrar la
equivalencia requiere que el traductor o la traductora comprenda con precision el
contexto del texto en la lengua de origen o destino. Después de un analisis especifico
de errores, se descubri6 que en las traducciones del chino aportadas por la TA neuronal
y el modelo de lenguaje de A hay un gran nimero de errores en la equivalencia de

palabras.

Ejemplo 4
Aunque el Gobierno central lleva varios afos anunciando
politicas preferenciales para animar a la poblacion a tener mas
Segmento de origen

hijos, paraddjicamente, no todas las mujeres que dan a luz

cumplen con los parametros establecidos formalmente.
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Google Translate
© . | R RBUT 2 4k — BAEH G IEBER U S A 14
rror e a
BEZZT, BPENE, JFEIAEERO LA AIE
redaccion en el ‘
XA E RIS H
texto meta)

DeepL
(Ep R i e e L INIEZE S
rror e a
BOE, (RPEIR, JFARIT A B 1A L o e
redaccion  en el sk

texto meta)

ChatGPT-3.5
© ; | AR B DA SR B AR T B BUR LS A4
rror e a
BHEZHET, HNREFE, FFEErE A E Z T 1A
redaccion en el . ]
FFE IENIROE 24
texto meta)

En el Ejemplo 4, se enfoco en el error de identificacion de la equivalencia de la palabra
«parametro». Conforme al Diccionario de la Real Academia de la Lengua Espafiola

(DLE)', se establecen las siguientes acepciones en espafiol.

Palabra Acepciones del espafiol'™  Acepciones del chino'®
1. m. Dato o factor que se 1. Yinsu (A %)
toma como necesario para 2. Yuanze (JE)

parametro
analizar o valorar una

(98]

Biaozhun (FrifE)
situacion.

14 Consultar mas informacion: https://www.rae.es/

15 las acepciones proceden de: https:/dle.rae.es/par%C3%A 1 metro

16 Jas acepciones proceden de: https://www.esdict.cn/dicts/es/par%C3%A 1metro
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https://www.esdict.cn/dicts/es/par%C3%A1metro

2. m. Mat. Variable que, en
una familia de elementos,
sirve para identificar cada 4. Canshu (Z430)
uno de ellos mediante su

valor numérico.

El DLE establece que canshu (Z%{) es una acepcion empleada en el ambito de las
matematicas, aunque su uso no se encuentra restringido exclusivamente a esta area. No
obstante, en el contexto del Ejemplo 4, el término «parametros» se relaciona con
«politicas preferenciales», por lo que el uso de canshu (Z%]) resulta necesariamente
inapropiado. En este sentido, en este contexto especifico, se deberia seleccionar la

acepcion biaozhun (FRfE) para alcanzar la equivalencia.

® FEl resultado de posedicion
RAETRBUNZ ok — B S NEBCEU S NTETEZ2 &1, B7 &K
&, JFAERTAAE T 7 I IE LR R S R R ORI E AR

El anterior ejemplo ilustra principalmente las fallas del sistema de TA neuronal y el
modelo de lenguaje en la busqueda de la equivalencia de palabras a nivel del idioma
objetivo. No obstante, en el presente estudio, se ha evidenciado otro fenémeno adicional
que merece ser destacado. En espafiol, es comun recurrir a diversas locuciones para
aludir a un mismo concepto, con el objetivo de evitar la reiteracion de términos y
expandir el repertorio 1éxico. Por caso, en los articulos periodisticos, la referencia a
zhongguo ("F'[E) no se circunscribe inicamente a «China», sino que se utilizan
sustituciones frecuentes como «el gigante asiaticoy», «la segunda economia del mundoy,

entre otros.

Sin embargo, en chino, a pesar de que puede presentarse una situacidon similar

(generalmente cuando el autor del texto pretende exhibir sus habilidades literarias), este
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patron lingiiistico no es la norma. La repeticion de palabras, vista con recelo en espafiol,
es menos reprochable en chino, y un exceso de sustituciones incluso puede afectar la

precision del mensaje.

Ejemplo 5
El paso se toma en medio del desplome historico en la tasa de
Segmento de origen
natalidad que enfrenta el gigante asitico
Google Translate
(Error  de  la  BEHSRAEXANIEYNE T G B AR 28 7 5208 3 it 5 O R
redaccion en el BT
texto meta)
ChatGPT-3.5
(Error  de la  7ENEYNE N B K Py e AR R B2 s, DU)14E R
redaccion en el HUTIX—HjtE

texto meta)

De hecho, las estimaciones mdas recientes predicen que el
Segmento de origen gigante asidtico cederd este afio el primer puesto como la
nacion mas poblada del planeta a India.
DeepL
(Error  de  la HSEL, WRIESFHIMTH, XPMWMHENSFRITHET L
redaccion en el ANHEZHIEFKMALE AR

texto meta)

Como se ilustra en el Ejemplo 5, los tres motores de TA neuronal que hemos empleado
traducen la expresion «gigante asiatico» de manera literal como yazhou juren (LY E
A), lo cual indudablemente impactara en la comprension de los hablantes nativos de
chino. Si bien ChatGPT-3.5 logra procesar con éxito esta divergencia Iéxica en ciertos

segmentos, desafortunadamente no consigue evitar del todo este tipo de imprecisiones.
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Asimismo, tanto Google Translate como DeepL y ChatGPT-3.5 traducen literalmente

la expresion «la segunda economia mas grande del mundo» como shijie dierda jingjiti

(- F 28 — K& K), en vez de recurrir a zhongguo ("1 [H).

® [ os resultados de posedicion
I 248 e A P R M S A 23 S B 5 R R
HL b, REEGH AT, PESFERALA TR, ARREA EAD&RZH
EE

4.2 Fluidez

® Errores gramaticales en abundancia.
Ejemplo 6
Sichuan, hogar de casi 84 millones de habitantes, se sumoé a
Segmento de origen esa lista esta semana, acabando con la implementacion de una
normativa que...
Google Translate
(Error  de  la AT 8400 A NEWIPUJIAFIMA T4 8, 4R T —
redaccion en el JEENATSL. .
texto meta)
DeepL
(Error  de  la AT 8400 A ANCIHINYNIAR AN TiX—HH, 2R T
redaccion en el —IUERNAT ...
texto meta)
ChatGPT-3.5
(Brror  de  la AF, ANIEIE 8400 FIPUJIEAIAN TiX—4H, Z55
redaccion en el T —LIE.

texto meta)

De acuerdo con el contexto establecido en el segmento original, se sugiere que el sujeto
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tanto de «se sumo a esa lista» como de «acabando con la implementaciéon de una
normativa» deberia ser sichuan (J4)1]). No obstante, en el Ejemplo 6, ninguna de las
traducciones facilitadas por los tres motores de traduccion especifica el sujeto de
«acabary, lo cual genera un error gramatical de sujeto indeterminado en el idioma chino.

Los errores gramaticales son relativamente comunes en los vinculados a la fluidez.

® El resultado de posedicién

P)], XA 8400 5 )& RHIE Oy, A FIEI 85 ) —IEE A EAKINE
G5 BE (JE— 5 — &\ BAMF e, WinA 7iX— PR &8
TEFREIHD 44,

Conforme a la informacién presentada en la Tabla 6 (consultar pagina 58), se observa
que las traducciones generadas por Google Translate contienen 20 errores de fluidez,
mientras que las producidas por ChatGPT-3.5 y DeepL presentan 12 y 8
respectivamente. Dentro de esta categoria de errores, aquellos de naturaleza gramatical

constituyen la proporcion mas significativa.

Motor de traducciéon ~ Numero de error gramatical Porcentaje
Google Translate 11/20 55%
DeepL 4/8 50%
ChatGPT-3.5 5/12 41.6%

Tabla 9. Numero y porcentaje de errores gramaticales

De este analisis, se puede inferir que, debido probablemente a la marcada discrepancia
entre la gramdtica china y la espafiola, los sistemas de TA neuronal no pueden procesar
de manera eficiente las transformaciones gramaticales que se requieren en el proceso
de traduccion. Esta situacion exige a los poseditores o poseditoras realizar esfuerzos
adicionales para corregir dichas inconsistencias gramaticales. Por otro lado, la calidad

en términos de fluidez varia considerablemente entre los distintos sistemas. Los
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resultados indican que, al emplear Google Translate para traducir textos del espaiol al

chino, se generan numerosos errores que afectan la fluidez del texto traducido.

4.3 Terminologia

® Incongruencias en la aplicacion de términos entre diferentes contextos

Este estudio ha revelado incongruencias en la aplicacion de términos especificos entre
diferentes contextos durante el procesamiento a través de la TA neuronal y el modelo
de lengua de IA. Tomando como ilustracion los sistemas de Google Translate, DeepL y
ChatGPT-3.5, se encontrd que traducen correctamente el término «la planificacion
familiar» como jihua shengyu (1T XI2EH) en algunas secciones del texto meta que
generan. Sin embargo, emergen discrepancias en la traduccion cuando el término «la
planificacion familiar» aparece en otras partes del texto, tal y como se evidencia en el

Ejemplo 7.

Ejemplo 7
las politicas estatales establecen que la planificacion familiar
Segmento de origen
es un deber “de maridos y esposas juntos”.
ChatGPT-3.5
(Error de la e ‘
EEFBEME, EFIHRERFHLF T,

redaccion en el

texto meta)

las politicas estatales establecen que la planificacion familiar
Segmento de origen es un deber “de maridos y esposas juntos”. [...]. Las normas
hacia los hijos “no planificados”
Google Translate
(Error de la B2, EFECEMETRIETRREFILEFINLSE.... X
redaccion en el “IFRIAN” EFIFE...

texto meta)
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DeepL
(Error  de  la fH&&, EZEEEME, HRIAEEL “RELE” LS.
redaccion en el XF “iHRIAN ZTFRIE...

texto meta)

Otra observacion notable concierne a la traduccion de «covid-19». Google Translate y
DeepL omiten su traduccion al correspondiente término chino, xinguan feiyan (i e i
#), mientras que ChatGPT-3.5 efectivamente realiza dicha traduccion. En situaciones
en las que existen términos equivalentes en el idioma de destino, se aconseja llevar a
cabo una traduccion integra a la lengua de llegada, en lugar de recurrir a la técnica

préstamo que conserve el término original en el texto meta.

Ejemplo 8
También menciona los elevadisimos costes de la vida y la
Segmento de origen reduccion de ingresos durante los tres afios de lucha contra la
covid-19.
Google Translate
(Error de la MIRFREIES covid-19 P =4, AiEAIER &,
redaccion en el WAJED .
texto meta)
DeepL
(Error de la WA FRR] T HEH S AERA, DLLRTES covid-19 [ =4
redaccion en el RN
texto meta)
Uil 35 B T AR BAS 1) v B R E BT T B e I A ) = A
N F D o

ChatGPT-3.5

4.4 Verity

® [a traduccion incorrecta de los nombres personales
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Resultan particularmente interesante los errores de traduccion sobre los nombres
personales en los textos traducidos de TA neuronal y el modelo de lenguaje de IA. Las
normas de denominacion de los nombres personales en las lenguas occidentales,
particularmente en las lenguas romances, comparten muchas similitudes. En
contraposicion, las reglas de denominacién en chino (por ejemplo, la ubicaciéon de los
apellidos y los nombres) difieren considerablemente. Nuestro estudio hallé que la TA
neuronal y ChatGPT-3.5 era capaz de traducir correctamente los nombres personales
cuando estos se presentaban escritos en pinyin de acuerdo con el orden chino de los
nombres (primero el apellido, segundo el nombre). Tal como se evidencia en el Ejemplo

9. Aunque la autenticidad de los nombres personales ain requiere verificacion.

Ejemplo 9
la demografa Peng Xiujiang, investigadora sénior en el Centro
Segmento de origen
de Estudios Politicos de la Universidad de Victoria (Australia).
NAGEH 25, AR GRRHMIL) BT
FOH L I TE

UNEES S NI E 78 NN 2 & 2 e e /20 ik

Google Translate

_?A
DeepL i
WL
ChatGPT-3.5 AN 4E 22 R K FBUATE RO BB R R 511

Sin embargo, tal como se evidencia en el Ejemplo 10, cuando el autor del articulo aplica
las reglas de la lengua romance para escribir los nombres, antepone el nombre en chino
y sitia el apellido a continuacidn, se produce una incorrecta traduccion del nombre de

la persona.
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Ejemplo 10
Segmento de origen Tina Jiang (nombre ficticio)
Google Translate
(Error  de la 30 %[ Tina Jiang ({£4%)
transferencia)
DeepL
(Error  de la 30 %] Tina Jiang (AZMIE )
transferencia)
ChatGPT-3.5
(Error  de  la 30 B [IFE « & (k%)

transferencia)

Por lo tanto, concluimos que los nombres escritos sin adherirse a las convenciones de
denominacion del idioma de destino generan errores de traduccion en la TA neuronal y
ChatGPT-3.5. Recomendamos que durante la preedicion, especialmente cuando el
idioma de destino de la traduccion sea el chino, se garantice que el nombre de la persona
se redacte de acuerdo con la convencion de nomenclatura del chino. Reciprocamente,
durante la posedicion, se deben revisar los nombres que no se encuentren escritos de
acuerdo con la norma de denominacion del idioma chino si sean traducidos

apropiadamente.
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5. Conclusiones

Con la implementacion de las redes neuronales en el ambito de la tecnologia de
traduccion, el epicentro de la investigacion en este campo ha evolucionado de la TA
estadistica hacia la TA neuronal. A lo largo de la ultima década, se han ejecutado
innumerables investigaciones que buscan evidenciar que la posedicion de la TA
neuronal, en su papel de labor de traduccion, genera una mayor calidad y es menos
costosa en términos de tiempo invertido. No obstante, las propiedades singulares de la
posedicion para la TA neuronal han sido insuficientemente examinadas, y la reflexion
respecto a las evoluciones que esta tecnologia generara en el terreno de la ensefianza y
el aprendizaje de la traduccion, especialmente tras la introduccién de ChatGPT, apenas

se encuentra en su etapa inicial.

En este contexto, el presente trabajo de fin de master se plantea como objetivo la
traduccion de un articulo periodistico espafol al chino mediante el uso de Google
Translate, DeepL y ChatGPT-3.5. Adicionalmente, se contempla el andlisis de las
caracteristicas de los errores manifestados en los resultados generados por la TA
neuronal en relacion con la precision, fluidez, terminologia y verity. Este trabajo busca
aportar una referencia valiosa para la investigacion de la posedicion, asi como para la

ensefianza de la traduccion en futuros trabajos académicos.

Previo al analisis formal de las caracteristicas de los errores, se llevd a cabo un estudio
exploratorio en el cual se constatd la relacion intrinseca entre la reflexion tedrica desde
el punto de vista de TA, basandose en la nocién de error de traduccion propuesta por
Hurtado Albir, y la tipologia de error establecida por TAUS. Esta interrelacion
proporciona una solida fundacion tedrica para el estudio principal que busca

desentranar las caracteristicas comunes de error acerca de la TA neuronal.

A continuacion, tras la ejecucion de un andlisis de errores exhaustivo, se extraen las

siguientes conclusiones acerca de las caracteristicas de los errores de TA neuronal.
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Con respecto a la precision:

1) Transferencia incorrecta de elementos lingliisticos o contexto del texto original.
Este estudio evidencia que la TA neuronal y el modelo de lenguaje de IA presenta
deficiencias en la transferencia de estructuras lingiiisticas que resultan complejas
o que adquieren diversos significados dependiendo del contexto.

2) Confusion en la equivalencia léxica. Cuando una palabra en el idioma fuente
presenta un fenomeno de «polisemiay, es decir, posee multiples significados, es
probable que en el idioma destino también tenga una variedad de interpretaciones.
Sin embargo, el texto meta proporcionado por los sistemas de TA neuronal, asi
como por el modelo de lenguaje ChatGPT-3.5, denota cierta confusion en lo que
respecta a la equivalencia léxica. Ademas, los sistemas de TA neuronal y el modelo
de lenguaje ChatGPT-3.5 suelen enfrentar dificultades al traducir al chino con

exactitud los sindbnimos empleados para enriquecer la expresion 1éxica en espafiol.

Con lo que respecta a la fluidez, se destacan los errores gramaticales en chino. Este
estudio constatd que los errores gramaticales constituyeron aproximadamente la mitad
de todos los errores de fluidez identificados, incluyendo un 55% para Google Translate,

un 50% para DeepL y un 41.6% para ChatGPT-3.5.

En relacién con la terminologia, se observan incongruencias en la aplicacion de
términos entre diferentes contextos. Este estudio descubridé que, aunque el traductor
automatico neuronal traduce el término correctamente en una seccion del texto meta,
ello no garantiza que el término también se emplee de manera apropiada en otras partes
del texto. Esta situacion demanda que el poseditor o la poseditora mantenga su
concentracion a lo largo de todo el texto al revisar la terminologia del texto traducido
automaticamente. Cabe sefialar que los sistemas de TA neuronal pueden procesar
términos internacionalmente reconocidos, preservando su forma original sin traduccion,
como es el caso de «covid-19». No obstante, se sugiere fuertemente que, en instancias
donde exista un equivalente en el idioma de destino, se priorice la posedicion al idioma
objetivo.
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Respecto a los errores de verity, el estudio reveld que mantener el orden de los nombres
chinos (apellido primero, nombre al final) siempre proporcionaba resultados mas
acertados al utilizar la TA neuronal y ChatGPT-3.5 para traducir la forma pinyin de los

nombres chinos que aparecen en el texto en espafol al chino.

Por supuesto, es inevitable que este estudio presente ciertas limitaciones. En primer
lugar, OpenAl public6 el documento técnico de GPT-4 el 14 de marzo (OpenAl, 2023),
lo que implica que ChatGPT-3.5 ya no representa el modelo de lenguaje mas avanzado.
Aunque el alto costo computacional de GPT-4 limita actualmente su uso generalizado
en el campo de la traduccion, si GPT-4 supera las barreras técnicas y consigue
finalmente una implementacion a gran escala, entonces algunas caracteristicas de error
de su version 3.5 analizadas en este trabajo podrian dejar de ser aplicables. En segundo
lugar, debido a limitaciones objetivas, este estudio selecciona Uinicamente un articulo
periodistico como corpus, por lo que la aplicabilidad de las conclusiones obtenidas en

otros ambitos textuales requiere de una investigacion mas profunda.

En conclusion, el presente trabajo de fin de master proporciona una referencia para
futuras actividades de posedicion (especialmente en la traduccion del espafiol al chino)
a través del analisis de las caracteristicas comunes de los errores en la traduccion
automatica neuronal y el modelo de lenguaje ChatGPT. Consideramos que la
interaccion entre los estudiantes de traduccion y los modelos lingiiisticos basados en
tecnologia de redes neuronales, tanto en el ambito de la traduccién como en el de la
posedicion, podria tener un impacto significativo en la docencia de la traduccioén en un

futuro proximo.
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7. Anexo

7.1 Corpus de texto y la traduccion con posedicion

Segun Guerrero (2006, p. 127), la mayoria de los periddicos en espafiol se estructuran

en tres secciones: el titular, la entrada y el cuerpo de la noticia.

El reconocimiento de bebés fuera del matrimonio se abre paso
en una China inmersa en una grave crisis demografica

Titular
Texto traducido: 7E/™E AN HEHLFIE 5N, ARE4ETLH
WRTAE H [ 2 15 23 K

Sichuan, la quinta provincia mas poblada del pais, permitira a

todas las personas, independientemente de su estado civil,
registrar cuantos hijos tengan. El paso se toma en medio del
desplome histdrico en la tasa de natalidad que enfrenta el gigante

Entrada asiatico

Texto traducido: 7EH [E [HllE ARy FEME ST,
W E RN R DY), B e VAT N, e SRR i
wifar, ER ] LUE AT AT T 2

https://elpais.com/sociedad/2023-02-17/el-reconocimiento-de-

Fuente y la fecha | bebes-fuera-del-matrimonio-se-abre-paso-en-una-china-

consultada inmersa-en-una-grave-crisis-demografica.html [Consultado el

21/02/2021]

Cuerpo de la noticia

La grave crisis demografica que atraviesa China ha colocado a las autoridades en una

encrucijada: o tomar decisiones que puedan revertir el curso de los acontecimientos
o aferrarse a un modus operandi que en el contexto actual esta menos justificado que

nunca. Aunque el Gobierno central lleva varios afios anunciando politicas

preferenciales para animar a la poblacion a tener mas hijos, paraddjicamente, no todas
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las mujeres que dan a luz cumplen con los pardmetros establecidos formalmente.
Hasta la fecha, de entre las 31 provincias y regiones del pais, solamente dos tienen
estipulado de manera inequivoca que todas las madres, independientemente de su
estado civil, pueden registrar a sus hijos. Sichuan, hogar de casi 84 millones de
habitantes, se sumo a esa lista esta semana, acabando con la implementacién de una
normativa que no reconocia en su totalidad a los ojos de la ley a aquellos recién
nacidos fuera de un nucleo familiar donde un hombre y una mujer hayan contraido

matrimonio.

Texto traducido: [ [ i (7™ H A I SEHLAERS 24 BB STt . LA (i g
o HAL RIS RS, BEA NSRRI E H AT = PO S B R 0. ]
EHRBUF ZHER B S IEBCKU S NTETEZ T4, Rl &
we, FRARITA A B A LB AT A UE e, 1245081k, R 31 A4
AAX R, A2 ASEIEIE T RER, RS IR LA, ERT Y
A7 pEEAC . DU, SXANIATUE 8400 3 )& Ry, AL 45 K
IR ARSI RE (CIE— 55— B WD RN T mRbe, i
AT OFRF g R 4 5.

Sichuan, ubicada en el suroeste de China, permite desde este miércoles a todos sus
residentes registrar cuantos hijos tengan, y simplificara los tramites burocraticos para
hacerlo. La nueva norma, que estara en vigor durante cinco afios, otorga un caracter
mas inclusivo a la existente desde 2019, bajo la cual solamente las parejas casadas
podian registrar hasta dos retofios. El objetivo, segiin lee el comunicado de la
Comision de Salud sichuanesa, es “promover un desarrollo demogréfico equilibrado
y a largo plazo”. Sichuan es la quinta provincia mas poblada del gigante asiatico y la
séptima mas envejecida. Segun los datos mas recientes, el 21% de sus habitantes son

mayores de 60 afios.

Texto traducido: 7 T+ E PEFFE VY )1, BAR =, RFira EREICHA]
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FA R 2, JFRAHE R BATEC T 25 XU AE R AEARR LFE N AR, M
B 2019 SRR SEH BT IUE BRI B AT A, DY 2019 SR AHUE
FCVF QISR 2 B0 %1 o AR DY )1 DA 22 10 7= W, S IR0 H AR AE ke
BN . )T EANCE L2 HE D, - L2
JERR R0 . ARG AR, 128 21% M AN DFEESEE T 60 2.

La legislacion china no prohibe explicitamente las familias monoparentales, sin
embargo, las politicas estatales establecen que la planificacion familiar es un deber
“de maridos y esposas juntos” (el matrimonio homosexual no esta aprobado). Bajo
ese paraguas, los gobiernos locales redactan sus propios textos, los cuales, a menudo,
reflejan estigmas sociales. Las normas hacia los hijos “no planificados” (entre los
que se incluyen los de padres no casados o los nacidos mas all4 del limite por pareja
permitido) suelen ser severas y, con frecuencia, los progenitores de esos bebés
enfrentan multas y discriminaciones. Han trascendido muchos casos de mujeres
solteras embarazadas a las que se les ha negado el acceso a la sanidad publica y a un
seguro médico que cubra la baja de maternidad, y suelen no contar con respaldo legal
si su empleador las despide por estar encintas. La revista digital china Sixth Tone cita
una encuesta realizada en 2017 a 250.000 mujeres de entre 15 y 60 afios en la que el
20% de las participantes asegur6 haberse quedado embarazada sin estar casada en, al

menos, una ocasion.

Texto traducido: 1 [ (EHIFRZEIE oK SRE, SR, M XBORMUETHRIAZE
R RMZE T —F M THE” (AN FEIVELSSID . EIXMEZR S, 15 BUR i &
B A, X R S e 7 A& BRI L. AR TR A B
T CERAE RSSO R sl R4 7 BRI AR 4% 57D (AR SCHUE E H +5
g I B 7 B M NAEAE T e 1 A S VR 2 RUS PR I VA
YR I PA R AN 7 i B BT DRz, JF L R e 32 DAL PR 222 1T g e
i1, WATEE S ABNEESCR . PR RE CGIANF) &5 7 2017 4
25 Ji44 15 2 60 B LMEBHTH)— IR A, Hrb 20%0%2 058 £on £ 00—k
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La flexibilizacion aprobada en Sichuan es especialmente significativa porque, en
China, el registro de nacimiento suele ser necesario para solicitar acceso a servicios
publicos y para obtener el registro de residencia, conocido como hukou, que concede
a los nifios derecho a prestaciones sociales, como sanidad y educacion. Las provincias
de Cantdn (sur) y Shaanxi (noroeste) eliminaron el prerrequisito de estar casado en
2022. Anhui (centro) también se estd planteando adoptar una politica similar, segun

la prensa local.
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Las reacciones a la noticia en redes han sido de lo mas variopintas, desde los que
consideran que se trata de un parche que no aborda la preocupacion real sobre los
costes de la vida, a los que especulan sobre el impacto que tendré en las relaciones
extramatrimoniales y si promovera la subrogacion ilegal. En medio del acalorado
debate, un funcionario sanitario de Sichuan declaré que las nuevas provisiones “no
pretenden fomentar los partos antes del matrimonio, sino garantizar que las personas

solteras puedan disfrutar de los servicios disponibles de atencion materno infantil”.
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“Persisten muchos tabues y prejuicios sobre las madres solteras. No veo que haya un
cambio en la mentalidad de la sociedad y, por tanto, tampoco creo que se vayan a
producir avances drasticos en el discurso oficial”, comentaba el mes pasado en una
entrevista para este peridodico la demografa Peng Xiujiang, investigadora sénior en el

Centro de Estudios Politicos de la Universidad de Victoria (Australia).
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La nueva disposicion en Sichuan se implanta apenas un mes después de que China

anunciase un desplome historico en la tasa de natalidad v su primera contraccidén

poblacional en las ultimas seis décadas, un giro que, segun los expertos, podria

marcar el inicio de un periodo de declive para la segunda potencia econémica

mundial. De hecho, las estimaciones mads recientes predicen que el gigante asidtico

cedera este ano el primer puesto como la nacion mdas poblada del planeta a India.
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Tina Jiang (nombre ficticio), de 30 afios, cuenta por teléfono que cree que el paso

dado en Sichuan es un arma de doble filo: por un lado, “es bueno que las mujeres no

tengan que estar ligadas a un matrimonio para tener hijos”, pero, por otro, “nos afiade
S99, . . 13 4 :

presion”’; teme que se pueda instrumentalizar para “tratarnos como maquinas de hacer

bebés”. Cada vez son mas las joOvenes que rechazan el matrimonio v la maternidad,

por diversos motivos. En el caso de Jiang, que estudid en el extranjero, porque
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prioriza su carrera y “felicidad personal”. También menciona los elevadisimos costes
de la vida y la reduccién de ingresos durante los tres afios de lucha contra la covid-
19. Las cifras oficiales reflejan esa tendencia: una encuesta de 2021 de la Comision
Nacional de Salud muestra que las mujeres en edad fértil tienen “poca voluntad” por
tener hijos, y en 2022 la tasa de fecundidad del pais (el nimero promedio de hijos
que nacerian por mujer) fue de 1,3, muy por debajo del 2,1 que hace falta para que la

poblacién se mantenga estable.
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El proceso demografico a la baja de China es fruto, en gran medida, de la politica del

hijo unico que rigi6 entre 1980 y 2015 para frenar el crecimiento excesivo de la
poblacion. Durante décadas, aquella estrategia estatal obligd a muchas mujeres a
adoptar decisiones drasticas y traumaticas, como a abortar de manera forzosa o
someterse a métodos de esterilizacion, debido a la presion social y a la imposibilidad
de pagar las sanciones. La obsesion en aquellos afos de priorizar el nacimiento de un
varon ha provocado, ademas, una enorme brecha de género entre la poblacion en

edad reproductiva.
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Pero, incluso ante las presiones demograficas, el Partido Comunista chino muestra
reticencias a renunciar por completo al control sobre la planificacion familiar. El
Gobierno promueve desde 2021 politicas preferenciales de acceso a la vivienda,
mayor flexibilidad laboral o ayudas fiscales y a la educacion con el objetivo de “crear

un entorno favorable al matrimonio y la fertilidad” y animar a las parejas casadas a

tener hasta tres hijos. No obstante, ese mismo afo la Comisiéon Nacional de Salud

rechazd una propuesta de abrir la congelacion de 6vulos a las mujeres solteras,
alegando “problemas éticos y de salud”, pese a que los hombres no tienen ningun
tipo de restriccion a la hora de someterse a procesos de fertilidad. También en 2021,
el Consejo de Estado —el Ejecutivo— se marcéd la meta de reducir el nimero de
interrupciones del embarazo que no se deban a una “necesidad médica”. Algunas
voces criticas, como la activista feminista Lii Pin, denuncian que Pekin continua
usando a las mujeres como “una herramienta para alcanzar los objetivos nacionales”
y “devolverlas a los roles de género” dentro de un sistema que solo entiende por

“familia” a aquella formada por parejas heterosexuales.
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7.2 Lista de los nombres propios y términos

Lista para castellano y chino'’

1. Bebés/ hijos fuera del matrimonio  Fei hunsheng zinii (AE&E T %)

2. Registro de residencia Hukou (' 1)

3. Flexibilidad laboral Linhuo jiuye (R iEH)

4. Planificacion familiar Jihua shengyu (\F %14 8H)

5. Politica del hijo unico Dusheng zinii zhengce (JRAE T L HUR)

6. Covid-19 Xinguan feiyan (H1ebfifi 22)

7. Comision Nacional de Salud Guojia Weisheng Jiankang Weiyuanhui
(E XK PAERERRR)

8. Consejo de Estado Guowuyuan ([E 55 B5%)

'7" El Diario del Pueblo, conocido en chino Ren Min Ri Bao (NI H#R), es un medio de comunicaciéon

oficial de China. http://spanish.peopledaily.com.cn/
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